Radio, podcast e
inteligencia artificial

Una guia docente para la

produccidon sonora universitaria

Marcelo Barriga Tamay



Radio, podcast e
inteligencia artificial

Una guia docente para la
produccion sonora
universitaria

Autor:
@ Marcelo Gustavo Barriga Tamay
EDITORIAL

SAGA



V \
Radio, podcast e

inteligencia artificial

Una guia docente para la
produccion sonora universitaria

Marcelo Barriga Tamay

Datos bibliograficos

ISBN: 978-9907-803-77-8

Titulo del libro: Radio, podcast e inteligencia artificial
Una guia docente para la produccion sonora
universitaria

Autores: Barriga Tamay, Marcelo Gustavo

Editorial: SAGA

Materia: 384.54 - Radiodifusion

Publico objetivo: Profesional / académico

Publicado: 2026-09-28

Numero de edicion: 1

Tamafio: 5Mb

Soporte: Libro digital descargable

Formato: Pdf (.pdf)

Idioma: Espafiol

DOI: https://doi.org/10.63415/saga.2026.138

Hecho En el Ecuador / Made in Ecuador

ii


https://doi.org/10.63415/saga.2026.138

Autores

Marcelo Gustavo Barriga Tamay
Universidad Estatal de Bolivar

K mbarriga@ueb.edu.ec

® nhttps://orcid.org/0000-0001-8306-4306
Guaranda, Ecuador

Es comunicador social, docente e investigador ecuatoriano, con
una trayectoria de mas de tres décadas vinculada a la academia, la
comunicacion institucional y los medios de comunicacién. Es
licenciado en Comunicacion Social por la Universidad Técnica de
Ambato, especialista en Imagen Corporativa y magister en
Comunicacion Corporativa por la Universidad Regional
Auténoma de los Andes, y magister en Inteligencia Artificial para
la Educacion por la Universidad Estatal de Milagro.

Su experiencia profesional integra docencia de pregrado y
posgrado, gestién académica, comunicacion estratégica y ejercicio
periodistico. Ha desempefiado funciones en la Universidad Estatal
de Bolivar y la Universidad Técnica de Ambato, donde también
ejercio la direccidon académico-administrativa de la Maestria en
Periodismo Digital. Asimismo, ha trabajado en comunicacion
institucional y asesoria comunicacional en entidades publicas y en
medios radiales, televisivos e impresos.

Su produccion investigativa se orienta a la comunicacion digital,
la brecha digital, las narrativas y el disefio transmedia, la cobertura
informativa y, recientemente, la incorporacién de la inteligencia
artificial en la educacion superior. Es autor y coautor de articulos,
capitulos y obras académicas, y participa en espacios editoriales
especializados en comunicacion, articulando experiencia
profesional, investigacion e innovacion educativa.

il


mailto:ednandoc@hotmail.com
mailto:mbarriga@ueb.edu.ec
https://orcid.org/0000-0003-1417-7870
https://orcid.org/0000-0001-8306-4306

iv

4

EDITORIAL

SAGA

El contenido y las ideas expuestas en esta obra se
encuentran protegidos por la normativa vigente en materia
de propiedad intelectual y constituyen derechos exclusivos

de su(s) autor(es)

Todos los derechos reservados © 2026



Sinopsis

Radio, podcast e inteligencia artificial: Una guia docente para la
produccién sonora universitaria presenta una propuesta académica
orientada al disefio, desarrollo y evaluacidn de experiencias sonoras
en la educacidén superior, articulando fundamentos de la
comunicacion radiofénica con practicas contemporaneas de
creacion de podcasts y aplicaciones de inteligencia artificial. La
obra ofrece criterios pedagdgicos para planificar proyectos de audio
vinculados con objetivos de aprendizaje y competencias
comunicativas. También aborda la escritura de guiones, la
construccion narrativa, la locucién, la grabacion, la edicion y la
publicacion desde una perspectiva formativa que vincula teoria y
practica. El profesorado encuentra orientaciones para organizar
actividades individuales y colaborativas mediante metodologias
activas que favorecen la investigacion, la creatividad y la reflexién
critica. La inteligencia artificial se examina como recurso de apoyo
para idear contenidos, procesar materiales sonoros y fortalecer
procesos de retroalimentacion bajo principios de transparencia,
autoria y responsabilidad ética. A lo largo del volumen, la
producciéon sonora universitaria se concibe como una practica
interdisciplinaria capaz de ampliar formas de expresion y
participacion académica. Dirigido a docentes y estudiantes, el libro
integra pautas metodologicas con criterios de evaluacion para
impulsar proyectos pertinentes, accesibles y pedagdgicamente
fundamentados en diversos programas universitarios de distintas
areas del conocimiento contemporaneo.

Palabras clave: enseiianza superior, radiodifusion, inteligencia
artificial, tecnologia educacional, formacion de docentes



Synopsis

Radio, Podcast and Artificial Intelligence: A Teaching Guide for
University Audio Production presents an academic proposal aimed
at the design, development, and assessment of audio experiences in
higher education, linking the foundations of radio communication
with contemporary podcast production practices and artificial
intelligence applications. The book provides pedagogical criteria
for planning audio projects connected to learning objectives and
communication competencies. It also addresses scriptwriting,
narrative construction, voice performance, recording, editing, and
publishing from an educational perspective that connects theory
and practice. Faculty members are provided with guidance for
organizing individual and collaborative activities through active
methodologies that foster research, creativity, and critical
reflection. Artificial intelligence is examined as a support resource
for generating content, processing audio materials, and
strengthening feedback processes under principles of transparency,
authorship, and ethical responsibility. Throughout the volume,
university audio production is conceived as an interdisciplinary
practice capable of expanding forms of expression and academic
participation. Intended for faculty and students, the book
integrates methodological guidelines with assessment criteria to
promote relevant, accessible, and pedagogically grounded projects
across university programs in different areas of contemporary
knowledge.

Keywords: higher education, broadcasting, artificial intelligence,
educational technology, teacher education
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Prol
rologo

Cuando Marcelo Barriga me pidié que escribiera estas
paginas, acepté sin dudarlo, pero también con la responsabilidad de
quien conoce de cerca los dos mundos que este libro intenta
conectar: la practica cotidiana de la radio y la televisién, y la
exigencia formativa de un aula universitaria. He pasado buena parte
de mi vida profesional entre cabinas, redacciones y salas de clase,
como corresponsal de medios nacionales, como director de
Comunicacion en la ESPOCH, y como coordinador y exdirector de
Vinculacion en la Universidad Estatal de Bolivar, y desde ese lugar
puedo decir que este libro llega en el momento exacto en que la
radio universitaria lo necesita.

Durante afos, ensefiar produccion sonora significo, sobre
todo, ensefiar a manejar una consola, a editar un audio, a
estructurar un guion siguiendo férmulas ya probadas. Ese
conocimiento sigue siendo necesario, pero ya no es suficiente. La
irrupcion de la Inteligencia Artificial generativa en la produccién de
radio y podcast, que este libro documenta capitulo a capitulo, con
rigor y sin alarmismo, obliga a repensar qué significa formar a un
comunicador hoy. No se trata de una moda pasajera ni de una
amenaza que deba evitarse: es una transformacion que ya esta
ocurriendo dentro y fuera del aula, y que exige del docente una
posicion clara, informada y, sobre todo, responsable.

Lo que mads valoro de este libro es que no cae en ninguno
de los dos extremos faciles frente a la Inteligencia Artificial: ni la
promesa ingenua de que resolverd todos los problemas de la
enseflanza de la radio, ni el rechazo defensivo de quien prefiere
ignorarla. Marcelo construye, en cambio, un terreno intermedio
mucho mas dificil de sostener: el de una adopcidén critica, donde
cada herramienta, desde la transcripcion automdtica hasta la

15
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generacion de voz sintética, se somete a una pregunta pedagdgica
y ética antes de entrar al laboratorio de radio.

El modelo PIA-Podcast que presenta en la Parte I, las
herramientas de verificacion frente a la desinformacién de la Parte
I1, y las metodologias activas y los instrumentos de evaluacion de la
Parte III no son ocurrencias sueltas, sino piezas de un mismo
argumento: que la inteligencia artificial, bien ensefiada, puede
fortalecer el criterio editorial de un estudiante en lugar de
sustituirlo.

Este es, ademads, un libro escrito desde la experiencia real
de un aula, no desde la teoria a distancia de quien observa la radio
universitaria desde fuera. Eso se nota en cada actividad practica, en
cada recurso pensado para resolverse en una sesion de clase, en
cada advertencia dirigida directamente al docente que va a usar este
material la proxima semana, por eso creo que este libro serd util
tanto para quien empieza a ensefiar produccion sonora como para
quien, como yo, lleva ya un buen tramo del camino recorrido y
necesita actualizar sus propias certezas.

Recomiendo esta obra a docentes de comunicacion, a
coordinadores de programas de radio y podcast universitario, y a
todo profesional de medios que quiera entender, con los pies
puestos en la practica, hacia dénde se dirige nuestro oficio.

Marcelo Barriga ha hecho un aporte necesario para la
formacion de comunicadores en nuestro pais y en la region, y es un
honor acompafiar con estas lineas el inicio de esta lectura.

Danilo Eduardo Villarroel Silva

Docente universitario

Coordinador de Vinculacion, Carrera de Comunicacion, Universidad Estatal de Bolivar
Ex-Director de Vinculaciéon (UEB) y ex-Coordinador de Carrera

Ex-Director de Comunicacién, ESPOCH

Experto en television, corresponsal de medios nacionales y radio

Guaranda, 2026
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Introduccion

La inteligencia artificial como oportunidad para repensar la
produccién sonora y la educacion

Transformaciones recientes en la produccion de contenidos
sonoros

Hace apenas unos afios, producir un programa de radio o
un podcast de calidad exigia un estudio equipado, conocimientos
técnicos de edicidn y, casi siempre, mas de una persona trabajando
en distintas fases del proceso. Esa exigencia ha cambiado con una
rapidez que pocas veces se detiene a describir la literatura
académica en tiempo real. Bazan-Gil et al. (2021) documentan, a
proposito de la segmentacién automatica de noticias en Radio
Nacional de Espafia, como tareas que antes requerian horas de
trabajo manual, identificar un fragmento, cortar un audio, clasificar
una pieza informativa, ya pueden resolverse en minutos con apoyo
de inteligencia artificial.

Cools y Diakopoulos (2026), desde una perspectiva mds
amplia sobre el uso de IA generativa en redacciones periodisticas,
confirman que este tipo de automatizacion dejo de ser una promesa
de laboratorio para convertirse en una practica cotidiana en medios
de comunicacion de distinto tamano. Este libro parte de esa misma
constatacion, pero trasladada a un contexto muy concreto: el de un
laboratorio universitario donde se forma a la préxima generacion
de comunicadores.

De la automatizacion a la colaboracién humano-IA

Conviene distinguir, desde esta introduccion, entre
automatizar una tarea y colaborar con una herramienta, de-Lima-
Santos y Ceron (2022) advierten que buena parte del temor inicial
hacia la IA generativa en los medios partié de imaginarla como un

17
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reemplazo total del trabajo humano, cuando la evidencia
disponible apunta, mas bien, a una relacion de colaboracion: la
herramienta genera un primer borrador, una transcripcion o una
propuesta de estructura, y la persona decide qué conservar, qué
corregir y qué descartar. Morris (2025) encuentra ese mismo patrén
en el podcasting independiente, donde quienes producen sus
propios programas usan la IA para resolver tareas repetitivas sin
renunciar al control editorial del resultado final. Este libro adopta
esa misma premisa como punto de partida: la inteligencia artificial
no viene a sustituir el criterio del comunicador, sino a cambiar en
qué momento y sobre qué decisiones se ejerce ese criterio.

Radio, podcast y nuevos ecosistemas de comunicacion

La radio y el podcast ya no compiten inicamente entre si,
sino dentro de un ecosistema digital donde conviven con redes
sociales, plataformas de video y asistentes de voz, todos disputando
la misma atencion de una audiencia cada vez mas fragmentada.
Munoriyarwa y de-Lima-Santos (2025) describen cémo ese
ecosistema estd generando, ademads, nuevos roles profesionales
dedicados especificamente a supervisar contenido producido con
apoyo de IA, una sefial de que la transformacién no es solo
tecnologica sino también laboral.

Amigo y Porlezza (2025), por su parte, documentan que los
propios profesionales de medios no perciben esta transformacién
como una amenaza a su relevancia, sino como una exigencia de
demostrar con mayor claridad una autoridad editorial que antes se
daba por sentada; formar comunicadores capaces de moverse en ese
ecosistema, y no solo dentro de una emisora tradicional, es uno de
los propositos que atraviesa este libro.

La dimension educativa de la inteligencia artificial
Ninguna de las transformaciones anteriores tiene sentido

para este libro si no se traduce en una pregunta pedagdgica: ;como
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se ensefia a producir contenido sonoro en un momento donde
buena parte de las tareas técnicas puede resolverlas una
herramienta de IA generativa? Crompton y Burke (2023), en su
revision sobre el estado de la IA en educacion superior, sostienen
que la disponibilidad de herramientas no es, por si sola, garantia de
aprendizaje, y que el reto real estd en disefar actividades donde
esas herramientas exijan al estudiante un criterio que antes no
necesitaba desarrollar de forma explicita.

Tawil y Miao (2024), desde el enfoque centrado en las
personas que promueve la UNESCO para la transformacién digital
de la educacidn, insisten en que esa tarea de disefio pedagogico
debe anticiparse a la adopcidn tecnologica, y no llegar después
como un remedio improvisado. Este libro se propone,
precisamente, como esa anticipacion: un conjunto de decisiones
pedagdgicas pensadas antes de que la proxima herramienta de
moda llegue al laboratorio de radio.

Propésito y alcance del libro

El proposito de este libro es ofrecer a un docente de
produccion sonora un marco de trabajo completo para incorporar
la inteligencia artificial generativa en su asignatura, sin reducir esa
incorporacién a una lista de aplicaciones de moda. Ese marco
incluye un modelo propio de produccion de podcasts en siete fases
(el modelo PIA-Podcast, presentado en el Capitulo 3), un conjunto
de criterios éticos y de verificacion frente a la desinformacion,
metodologias activas de ensefianza y aprendizaje, e instrumentos
concretos de evaluacidn e inclusion.

El alcance del libro es deliberadamente acotado: no
pretende cubrir todos los usos posibles de la IA en comunicacién,
sino ofrecer un recorrido aplicable a un contexto muy concreto, el
de un laboratorio universitario de radio y podcast, con la
expectativa de que sus principios puedan adaptarse a contextos
similares.
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¢A quién estd dirigido este libro?

Este libro esta dirigido, en primer lugar, a docentes
universitarios que ensefian produccién de radio, podcast u otros
formatos sonoros, y que buscan una guia concreta, no solo un
catalogo de herramientas, para incorporar la inteligencia artificial a
su practica pedagdgica, también resulta pertinente para
coordinadores de programas de comunicacion que deban tomar
decisiones institucionales sobre el uso de estas tecnologias, asi
como para estudiantes avanzados y profesionales en ejercicio que
quieran comprender, desde una perspectiva formativa, como la TA
generativa estd transformando su campo. No se asume en el lector
un conocimiento técnico previo sobre inteligencia artificial: cada
herramienta y cada concepto se introducen con el detalle necesario
para que puedan aplicarse directamente en el aula.

Organizacion y estructura de la obra

El libro se organiza en cuatro partes. La Parte I (Capitulos 1
a 3) describe qué estd cambiando en la produccion sonora, con qué
herramientas se cuenta hoy y cémo estructurarlas en un modelo de
producciéon propio. La Parte II (Capitulos 4 y 5) aborda la
responsabilidad: el factor humano y la ética frente a la
automatizacidn, y la proteccion de la calidad informativa frente a la
desinformacién generada o amplificada por IA. La Parte III
(Capitulos 6 y 7) se centra en la ensefianza y el aprendizaje, con
metodologias activas y herramientas de evaluacién e inclusion
disefiadas para un contexto mediado por IA. La Parte IV (Capitulo
8) cierra con una mirada hacia el futuro del campo y un modelo de
madurez que permite a cada docente o institucion ubicar su propio
proceso de incorporacidén tecnoldgica. Cada capitulo incluye
objetivos de aprendizaje, una seccién dirigida especificamente al
docente, una actividad practica y un recurso aplicable de inmediato
en el aula, de modo que el libro pueda leerse de corrido o
consultarse capitulo por capitulo segun la necesidad de quien lo
utilice.
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PARTE I

INTELIGENCIA ARTIFICIALY
TRANSFORMACION DE LA
PRODUCCION SONORA
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Capitulo 1

Inteligencia artificial y
transformacion de la produccion
sonora

Objetivos de aprendizaje

- Explicar el paso de la produccién sonora tradicional a la produccién asistida
por inteligencia artificial.

- Identificar en qué etapas concretas del ciclo de produccion interviene hoy la
IA generativa.

- Reconocer las oportunidades y los riesgos que trae la automatizacion para la
radio y el podcast.

- Describir los nuevos perfiles y competencias que exige este escenario al
profesional de la comunicacion.
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1.1 De la produccion sonora tradicional a la produccion
asistida por inteligencia artificial

Durante décadas, producir un contenido sonoro implico una
cadena de trabajo casi enteramente manual: investigar un tema,
redactar un guion, grabar con equipo fisico, editar pista por pista y
distribuir el resultado a través de un unico canal. Gomez Lépez
(2026) documenta como esa cadena, en el caso concreto de la radio
espafiola, ha comenzado a reorganizarse alrededor de sistemas de
inteligencia artificial que intervienen en la mayoria de esas fases,
sin que ello signifique todavia su reemplazo completo. El transito
no ha sido uniforme: conviven redacciones que apenas exploran
estas herramientas con otras que ya las han incorporado a su flujo
diario.

Este capitulo parte de esa constatacion para preguntarse, de forma
sistemdtica, qué cambia exactamente en cada etapa de la
produccion sonora cuando se introduce inteligencia artificial, y qué
permanece invariable pese a la automatizacion.

1.2 Inteligencia artificial generativa y produccion de
contenidos

A diferencia de sistemas de IA anteriores, orientados sobre todo a
clasificar o recomendar contenido ya existente, la IA generativa
produce contenido nuevo: texto, voz, musica o imagen a partir de
instrucciones en lenguaje natural. Bartleman (2026), en una
revision sistematizada de 185 estudios sobre periodismo
automatizado publicados entre 2012 y 2024, muestra que el salto
hacia la IA generativa ha sido, con claridad, el punto de inflexion
mas citado por la literatura reciente en comparacion con las etapas
previas de automatizacion basadas en reglas fijas.

Aplicado a la produccion sonora, esto significa que la maquina ya
no solo organiza o etiqueta el material producido por un humano:
puede proponer un primer borrador de guion, sintetizar una voz
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completa o componer una pieza musical original, todo a partir de
una instruccion breve. Morris (2025) propone, precisamente, una
tipologia de estos usos dentro de la industria del podcast, que
distingue entre la generaciéon de guiones, la sintesis de voces y el
disefio sonoro automatizado como las tres aplicaciones mas
consolidadas hasta el momento.

1.3 Automatizacion de procesos en radio y podcast

La automatizacion mas consolidada en el entorno radiofénico no es
la generacion de contenido nuevo, sino la organizacion eficiente del
contenido ya producido. Bazdn-Gil et al. (2021) documentan un
caso concreto en Radio Nacional de Espaia, donde un sistema de
inteligencia artificial segmenta automadticamente los boletines
informativos a partir de la transcripcion del habla, con una tasa de
error por palabra inferior al 10 %. Este tipo de automatizacion, mas
modesta que la generacién de contenido desde cero, es también la
mas facil de auditar y, por eso mismo, suele ser la puerta de entrada
de una redaccion o un laboratorio universitario al uso de estas
herramientas.

Esa misma ldgica de segmentacién automadtica, pensada
originalmente para boletines informativos, se ha extendido en la
practica a otros formatos sonoros: el etiquetado automatico de
temas dentro de un episodio de podcast, la identificacion de cortes
publicitarios o la generacion de marcas de tiempo para facilitar la
navegacion del oyente dentro de un archivo largo. Morris (2025)
sefiala que este tipo de automatizacién "invisible", la que el oyente
nunca percibe como tal, es, paraddjicamente, la que mas rapido se
ha normalizado en la industria del podcast, precisamente porque
no altera la voz editorial del programa sino que organiza lo que ya
existe.
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1.4 Generacion y transformacion de contenidos sonoros

Mas all4 de organizar contenido existente, la IA generativa permite
transformar un mismo contenido sonoro en multiples formatos
derivados: un episodio completo puede convertirse en un resumen
de un minuto, en una transcripcion, en un clip para redes sociales
0 en una version en otro idioma, sin que el profesional tenga que
producir cada versién desde cero. de-Lima-Santos y Ceron (2022)
advierten, sin embargo, que estas capacidades de transformaciéon
automdtica todavia generan desconfianza entre los propios
periodistas, quienes valoran su utilidad practica pero dudan de su
fiabilidad para decisiones editoriales de mayor peso.

Esa desconfianza no es infundada: cada transformacion automatica
de formato implica una decisién editorial encubierta, qué
fragmento resume mejor un episodio de treinta minutos, qué diez
segundos representan lo mads relevante para un clip de redes
sociales, que el sistema toma segun criterios estadisticos y no segiin
el sentido periodistico o pedagogico que el autor original quiso
darle a esa pieza. Por eso, en un contexto de produccion
universitaria, conviene tratar cada version derivada como un
borrador que debe revisarse antes de publicarse, y no como un
subproducto automatico libre de supervision.

1.5 Personalizacion de contenidos y experiencias
auditivas

Uno de los usos mas prometedores de la IA generativa es la
personalizacién: un mismo contenido de base puede adaptarse al
nivel, el idioma o los intereses de cada oyente. Esta posibilidad ya
se ha probado con éxito en contextos educativos: Do et al. (2025)
desarrollan y evaltian un sistema que convierte un mismo material
académico en distintos podcasts personalizados segtn el perfil de
quien escucha, y encuentran mejoras tanto en el disfrute como en
los resultados de aprendizaje reportados por los propios
estudiantes. En la radio, esa misma légica empieza a aplicarse a la
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sugerencia de contenidos y al ajuste de ritmo o tono segtn el
momento del dia o el dispositivo de escucha.

La personalizacion, sin embargo, tiene un limite que conviene
seflalar desde ya en el aula: llevada al extremo, puede convertir la
experiencia sonora colectiva, propia de la radio como medio
comunitario, en un consumo estrictamente individual, en el que
cada oyente recibe una version distinta y pierde el punto de
encuentro que histéricamente ha ofrecido este medio. Al-Nabhani
et al. (2026) recogen precisamente esa tension entre podcasters que
celebran la posibilidad de llegar a audiencias mdas segmentadas y
aquellos que temen que la hiperpersonalizacidn erosione el sentido
de comunidad que sostiene a muchas emisoras locales.

1.6 IA en las diferentes etapas de la produccion sonora

Para ordenar el analisis, resulta til recorrer las siete etapas tipicas
de un proceso de produccion sonora y precisar qué aporta la
inteligencia artificial en cada una.

Investigacion y documentacién

La IA generativa puede rastrear grandes volumenes de fuentes y
sintetizar hallazgos en minutos, una capacidad que Bartleman
(2026) identifica como una de las mas adoptadas en redacciones
que ya automatizan parte de su flujo de trabajo.

El riesgo especifico de esta etapa es la alucinacion de datos: un
sistema generativo puede presentar con total seguridad una cifra,
una fecha o una cita que no existe, por lo que ningun hallazgo
obtenido de esta manera deberia incorporarse a un guion sin
contrastarlo con la fuente primaria.

Ideacion y planificacion

Herramientas conversacionales pueden proponer angulos, titulos o
estructuras de episodio a partir de una idea inicial, aunque la
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decisidn final sobre el enfoque editorial sigue correspondiendo al
profesional.

Usada como herramienta de tormenta de ideas, la IA es
especialmente util para destrabar el momento en que un estudiante
o un productor no sabe por donde empezar, siempre que las
opciones generadas se traten como punto de partida y no como
estructura final del episodio.

Escritura y elaboracion de guiones

La generacion automadtica de borradores de guion es hoy una de las
aplicaciones mas extendidas, aunque exige revision humana para
evitar imprecisiones factuales.

Ademas del riesgo factual, un borrador generado automdticamente
tiende a producir un tono neutro y genérico que carece de la voz
particular de quien conduce el programa, por lo que la reescritura
editorial cumple aqui una funcion tanto de control de calidad como
de identidad sonora.

Produccién de voces

La sintesis de voz permite generar narraciones completas sin
locutor humano, o usarlas como referencia previa a una grabaciéon
real.

Esta aplicacion es también una de las que mas dilemas éticos
concentra, pues la posibilidad de clonar o imitar una voz real sin
consentimiento, tema que se retoma con mas detalle en el Capitulo
4, exige protocolos claros antes de su uso en cualquier producciéon
académica.

Musica y recursos sonoros

Modelos generativos de audio pueden componer piezas musicales
originales o efectos sonoros a medida, ampliando el banco de
recursos disponible sin coste de licencia adicional.
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Conviene, sin embargo, verificar los términos de uso de cada
herramienta, ya que no todos los sistemas generativos de audio
otorgan al usuario derechos claros de explotacion comercial sobre
lo que producen.

Edicién y postproduccién

La limpieza de ruido, la ecualizacion automadtica y el ajuste de
niveles son tareas donde la IA ya iguala o supera la eficiencia de un
editor humano.

Precisamente por ser la etapa donde la IA ofrece resultados mas
consistentes y menos discutibles, suele ser también la mds
adecuada para introducir estas herramientas por primera vez en un
laboratorio de radio universitario, con bajo riesgo editorial.

Distribucién y difusion

Algoritmos de recomendacién y herramientas de optimizacion de
metadatos ayudan a decidir cuando y en qué plataforma publicar
cada contenido.

En el caso de una radio o un podcast universitario, este tipo de
optimizacion debe equilibrarse con el propdsito formativo del
proyecto: maximizar el alcance no siempre coincide con los
objetivos pedagogicos que motivan la produccion del contenido.

1.7 Nuevos perfiles y competencias profesionales

La incorporacién de la IA generativa no elimina roles, pero si los
redefine. de-Lima-Santos y Ceron (2022) encuentran que los
profesionales de medios anticipan la aparicion de perfiles hibridos,
capaces de operar herramientas de IA sin dejar de ejercer criterio
editorial. En el &mbito de la radio y el podcast, esto se traduce en la
necesidad de que el productor sonoro entienda, aunque sea de
forma basica, cdmo funcionan estas herramientas, para poder
supervisar sus resultados con criterio propio.
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Esta redefinicion de perfiles tiene una consecuencia directa para la
formacion universitaria: ya no basta con ensefiar técnicas de
produccion sonora de manera aislada de las herramientas de IA que
hoy conviven con ellas, ni tampoco con ensefiar estas herramientas
de manera aislada de los principios editoriales que deben seguir
gobernando su uso. Bartleman (2026) sugiere que los programas de
comunicacion que integran ambas dimensiones desde el inicio de
la carrera producen egresados con mayor capacidad de adaptacion
frente a herramientas que cambian con rapidez, precisamente
porque el aprendizaje se centra en el criterio y no en el manejo de
una herramienta especifica que puede quedar obsoleta en pocos
anos.

1.8 Oportunidades de la IA para la produccion sonora

Entre las oportunidades mas citadas por la literatura destacan la
reduccion de tiempos de produccidn, la posibilidad de generar
contenido en varios idiomas o formatos sin multiplicar el equipo de
trabajo, y la democratizacién del acceso a herramientas antes
reservadas a estudios profesionales. Bartleman (2026) subraya que
estas ventajas explican, en buena medida, la rapidez con que el
periodismo automatizado ha pasado de ser un tema marginal a un
area de investigacion consolidada en menos de una década. En la
misma linea, Al-Nabhani et al. (2026) documentan que los propios
podcasters valoran sobre todo el ahorro de tiempo y la posibilidad
de sostener una produccion regular con recursos limitados.

Esta democratizacion tiene una relevancia particular para una radio
universitaria como la que motiva este libro: equipos estudiantiles
pequeiios, con presupuestos limitados y calendarios académicos
exigentes, pueden hoy acceder a capacidades de edicion,
generacion de voces o composicién musical que hace pocos afios
solo estaban al alcance de estudios profesionales con personal
especializado. Bazdn-Gil et al. (2021) observan un efecto
equivalente en emisoras de tamafio medio, donde la
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automatizacion de tareas repetitivas libera tiempo de redaccion que
antes se destinaba a labores mecdnicas y que ahora puede
reinvertirse en investigacion o en la profundidad editorial del
contenido.

1.9 Riesgos y limitaciones de la automatizacion

Frente a esas oportunidades, la literatura documenta riesgos
igualmente concretos: pérdida de matices editoriales en la
generacion automadtica de guiones, dificultad creciente para
distinguir una voz sintética de una humana, y una dependencia
tecnoldgica que puede debilitar competencias tradicionales del
oficio si no se ejercitan de forma paralela. Gomez Lopez (2026)
recoge, entre profesionales de la radio espafiola, una tensiéon
constante entre el entusiasmo por la eficiencia que ofrecen estas
herramientas y la preocupacion por su impacto en la calidad y la
autenticidad del contenido. Al-Nabhani et al. (2026) afiaden, desde
el contexto del podcasting en Omén, que esa misma tensidn se
traduce en un temor concreto a la pérdida de originalidad y al sesgo
informativo que puede introducir un sistema entrenado con datos
ajenos al contexto local.

A estos riesgos se suma uno de cardcter mas silencioso: la dificultad
creciente para verificar el origen de un contenido sonoro. Cuando
una voz, una pieza musical o un efecto pueden ser generados en
segundos y resultan casi indistinguibles de una grabacion real, la
carga de la verificacion se traslada del oyente al productor, quien
debe documentar de forma explicita qué elementos de su
produccion fueron generados o asistidos por IA. Esta exigencia de
trazabilidad, que retoma con mas profundidad la Parte II de este
libro, no busca desincentivar el uso de estas herramientas, sino
garantizar que su uso sea siempre declarado y verificable.
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1.10 El profesional de la comunicacién ante el nuevo
escenario tecnologico

El hilo conductor de este capitulo es que ninguna de las
transformaciones descritas convierte al profesional de la
comunicacion en una figura prescindible. Por el contrario, la
conclusiéon que se repite en la literatura revisada es que la
automatizacion desplaza el valor del trabajo humano desde la
ejecucion técnica hacia la supervisidn editorial, la verificacién y la
toma de decisiones que ninguna herramienta puede asumir por si
sola. Los capitulos siguientes de este libro, empezando por el
recorrido de herramientas concretas del Capitulo 2, desarrollan en
detalle como ejercer ese nuevo papel.

Esto implica, para quien se estd formando hoy como comunicador,
asumir que el aprendizaje de estas herramientas no termina con la
titulacion: de-Lima-Santos y Ceron (2022) subrayan que el ritmo de
cambio en este campo obliga a un aprendizaje continuo que la
universidad puede iniciar, pero que cada profesional debera
sostener a lo largo de toda su carrera. El objetivo de este libro, en
ese sentido, no es agotar el catdlogo de herramientas disponibles en
un momento dado, algo que quedaria desactualizado en poco
tiempo, sino ofrecer un marco de criterios que siga siendo util
cuando las herramientas concretas hayan cambiado.

Para el docente

Antes de introducir cualquier herramienta concreta de IA en el
aula, vale la pena dedicar una sesién a que los estudiantes
identifiquen, en un programa o podcast real que conozcan, en
cudles de las siete etapas de la seccion 1.6 creen que ya se estd
usando inteligencia artificial. La discusion suele revelar que los
estudiantes ya son consumidores de contenido asistido por IA sin
saberlo, lo cual facilita introducir después el debate ético que se
desarrolla en el Capitulo 4.
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Actividad practica

En grupos pequefios, los estudiantes eligen un podcast o programa
de radio que escuchen habitualmente y completan el mapa de
aplicaciones de IA (Recurso préactico, al final del capitulo),
sefialando en qué etapas creen que pudo haberse usado inteligencia
artificial y qué evidencia sonora los lleva a esa conclusién (una voz
demasiado uniforme, una edicion perfecta, un guion con errores
factuales, etc.).

Recurso practico: mapa de aplicaciones de IA en el ciclo de
produccion sonora

Utiliza esta plantilla en blanco para registrar, etapa por etapa, qué
herramientas de IA se usan (o podrian usarse) en un proyecto sonoro
propio, y qué decision debe seguir reservandose al profesional.

Tarea que Decision que
realiza la conserva el
IA profesional

Etapa de Herramienta(s) de
produccion IA utilizada(s)

Investigacion y
documentacion

Ideacién y
planificacién

Escritura 'y
elaboracién de
guiones

Produccion de
voces

Mdsica y recursos
sonoros

Edicién y
postproduccion

Distribucién y
difusion
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1.11 Cierre del capitulo

La produccién sonora atraviesa una transformacién que no se limita
a incorporar una herramienta mas, sino que reorganiza, etapa por
etapa, donde interviene la maquina y donde debe seguir
interviniendo el criterio humano. Entender esa distribucién con
precision, no en abstracto, sino aplicada a cada fase concreta del
proceso, es la base sobre la que se construyen los capitulos
siguientes de este libro, empezando por el recorrido de
herramientas especificas que ofrece el Capitulo 2.

34



Radio, podcast e inteligencia artificial | S

Capitulo 2

Herramientas de inteligencia artificial
para radio, podcast y creacion sonora

Objetivos de aprendizaje

- Identificar las principales herramientas de IA generativa disponibles hoy para
la produccion sonora.

- Aplicar criterios claros y verificables para seleccionar una herramienta de IA
segun la tarea y el contexto del laboratorio.

- Reconocer las funciones especificas de ChatGPT, Gemini, NotebookLM,
ElevenLabs, Suno y Descript dentro del flujo de produccion.

- Diseflar prompts efectivos para tareas sonoras concretas y valorar las
limitaciones de estas herramientas en un entorno educativo.
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2.1 El ecosistema de herramientas de IA generativa

El Capitulo 1 mostré que la inteligencia artificial ya
interviene en casi todas las etapas de la produccion sonora. Lo que
ese panorama no dice es cuantas herramientas distintas compiten
hoy por ocupar cada una de esas etapas, ni con qué rapidez
cambian. Cools y Diakopoulos (2026), en un estudio sobre
percepciones de periodistas frente a la [A generativa, documentan
un ecosistema fragmentado y en expansiéon constante, donde
conviven asistentes de texto, generadores de voz, de imagen y de
musica, muchas veces sin que las redacciones o los laboratorios
universitarios tengan un criterio claro para elegir entre ellos.

Bartleman (2026) llega a una conclusion parecida desde la
revision sistemdatica de 185 estudios sobre periodismo
automatizado: la multiplicacion de herramientas ha sido tan veloz
que la investigacion académica apenas alcanza a documentarlas
antes de que aparezca una nueva generacion. Este capitulo no
pretende catalogar exhaustivamente ese ecosistema, imposible
dada su velocidad de cambio, sino ofrecer un mapa de seis
herramientas representativas, ChatGPT, Gemini, NotebookLM,
ElevenLabs, Suno y Descript, junto con criterios que sigan siendo
atiles aunque las herramientas concretas cambien.

2.2 Criterios para seleccionar una herramienta de IA

Antes de recomendar una herramienta en particular,
conviene fijar los criterios con los que se la evalta, porque son esos
criterios, y no la marca de moda, los que deberian orientar la
decision de un docente o un estudiante. Amigo y Porlezza (2025),
en su estudio sobre como perciben los periodistas suizos el impacto
de la IA en su autoridad profesional, encuentran que la confianza
en una herramienta depende menos de su popularidad que de la
posibilidad real de verificar sus resultados y de entender sus limites.
De ahi que este capitulo proponga siete criterios concretos para
evaluar cualquier herramienta antes de incorporarla al laboratorio:
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- Funcionalidad: qué tarea concreta resuelve y con qué nivel de
precision.

- Calidad de los resultados: qué tan util es el producto final sin
edicion adicional.

- Facilidad de uso: qué tan accesible es para alguien sin formacion
técnica previa.

- Costos y accesibilidad: qué versidn gratuita ofrece y qué limita
la de pago.

- Privacidad: qué ocurre con los datos, textos o voces que se
suben a la herramienta.

- Derechos de uso: si el contenido generado puede publicarse o
tiene restricciones de autoria.

- Limitaciones: qué errores comete con mas frecuencia y en qué
contextos conviene evitarla.

2.3 ChatGPT para investigacion, ideacion y produccion
de contenidos

De las cinco herramientas de este capitulo, ChatGPT es
probablemente la mds conocida por los estudiantes, aunque no
siempre la que mejor entienden. Su utilidad en el laboratorio de
radio se concentra en tres momentos: como apoyo a la investigacion
inicial de un tema, como generador de primeras ideas o angulos
para un episodio, y como redactor de borradores de guion que luego
requieren revision editorial. Bartleman (2026) ubica precisamente
este tipo de asistentes conversacionales como la puerta de entrada
mas habitual de una redaccion o un laboratorio a la IA generativa,
por su bajo costo de aprendizaje frente a herramientas mads
especializadas.

Esa misma familiaridad, sin embargo, puede jugar en
contra si el estudiante trata las respuestas de ChatGPT como un
hecho consumado en lugar de un punto de partida. Cools y
Diakopoulos (2026) observan, entre periodistas que ya integran este
tipo de asistentes en su trabajo diario, que los usos mas productivos
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son aquellos en los que la herramienta se emplea de forma iterativa,
pidiendo variantes, cuestionando una primera respuesta,
solicitando fuentes concretas, en vez de aceptar la primera salida
como definitiva. En el laboratorio, esto se traduce en ensefiar a los
estudiantes a formular una segunda y una tercera pregunta de
seguimiento, no solo la instruccidn inicial.

2.4 Gemini y el trabajo multimodal

Gemini se distingue de un asistente de texto convencional
por su capacidad de trabajar con varios tipos de contenido a la vez
dentro de una misma conversacion: puede analizar una imagen,
escuchar un fragmento de audio y responder con texto, todo en el
mismo intercambio. Para un laboratorio de produccion sonora, esta
caracteristica resulta util, por ejemplo, para revisar una captura de
pantalla de una forma de onda y pedir sugerencias de edicién, o
para transcribir y comentar al mismo tiempo un fragmento
grabado. de-Lima-Santos y Ceron (2022) advierten, sin embargo,
que la multiplicacion de funciones en una sola herramienta no
siempre significa mayor fiabilidad: cuanto mds abarca un sistema,
mas dificil resulta para el usuario detectar en qué momento se
equivoca.

En la practica del laboratorio, esto aconseja un uso acotado
de la multimodalidad: en lugar de pedirle a Gemini que resuelva de
un solo intercambio la revisiéon completa de un episodio (guion,
forma de onda y locucion a la vez), conviene dividir la tarea en pasos
verificables, revisando cada respuesta antes de pasar a la siguiente.
Esta disciplina de verificacidn por pasos, mds que una limitacién de
la herramienta, es una competencia que el estudiante puede
transferir a cualquier otro sistema multimodal que aparezca en el
futuro.
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2.5 NotebookLM para investigacion y organizacion del
conocimiento

A diferencia de ChatGPT o Gemini, NotebookLM no genera
contenido a partir de su propio conocimiento general, sino que
organiza y resume exclusivamente las fuentes que el usuario le
entrega: articulos, apuntes de clase, transcripciones o guiones
anteriores. Esta restriccion, que podria parecer una limitacion, es
en realidad su mayor ventaja pedagogica, porque reduce el riesgo
de que la herramienta invente datos que no estan en las fuentes
originales. Bazan-Gil et al. (2021) documentan un principio similar
en Radio Nacional de Espafia, donde un sistema que trabaja
exclusivamente sobre transcripciones propias, y no sobre
conocimiento externo, logra un margen de error notablemente
menor que otros sistemas mas abiertos.

Para un laboratorio universitario, esta acotacion a fuentes
propias tiene ademds una ventaja de trazabilidad poco discutida:
cualquier afirmacion que NotebookLM produzca puede rastrearse
hasta el pasaje exacto del documento cargado que la origina, lo que
facilita ensefiar a los estudiantes a citar con precision y a distinguir
entre una sintesis fiel y una interpretacion libre de la fuente. Esta
caracteristica la vuelve especialmente adecuada como primer paso
de investigacion antes de redactar un guion, precisamente porque
documenta su propio proceso de trabajo.

2.6 ElevenLabs y la generacion de voz

ElevenLabs pertenece a una categoria de herramientas
dedicada exclusivamente a la sintesis de voz, con la posibilidad
adicional de clonar una voz real a partir de una muestra breve.
Morris (2025) ubica este tipo de herramientas dentro de una
tipologia mas amplia de usos de la IA en la industria del podcast, y
destaca que la sintesis de voces se ha convertido en una de las tres
aplicaciones mas consolidadas del sector, junto a la generacion de
guiones y el disefio sonoro automatizado. En el laboratorio,
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ElevenLabs resulta especialmente util para producir una narracion
de referencia antes de la grabacion real, o para generar versiones en
otro idioma de un mismo guion sin recurrir a un locutor adicional.

Precisamente por su capacidad de clonacidn, ElevenLabs es
también la herramienta de este capitulo que exige el protocolo de
consentimiento mds estricto: ningin estudiante deberia clonar una
voz real, la propia, la de un compaiiero o la de un tercero, sin
autorizacion explicita y documentada, un punto que se retoma con
mayor detalle en el marco ético del Capitulo 4. Como norma general
de laboratorio, conviene limitar el uso de voces sintéticas genéricas
(no clonadas) para las pruebas de referencia, y reservar la clonacion
unicamente para proyectos donde exista consentimiento firmado.

2.7 Suno y la generaciéon musical

Suno permite componer piezas musicales completas,
cortinas, o efectos sonoros originales a partir de una descripciéon
textual del estilo y el danimo que se busca, sin necesidad de
conocimientos de composicion o de interpretar un instrumento.
Esta capacidad amplia de forma considerable el banco de recursos
sonoros disponible para un programa o podcast, sobre todo en
contextos con presupuesto limitado para licencias musicales, como
suele ser el caso de un laboratorio universitario. Morris (2025)
sefiala que el disefio sonoro automatizado, categoria en la que se
inscribe Suno, es la madas reciente de las tres aplicaciones
consolidadas que identifica en su tipologia, y también la que exige
mayor criterio del profesional para evitar una sonoridad genérica o
repetitiva.

Un segundo punto que conviene revisar antes de
incorporar Suno al laboratorio son los términos de uso de la
herramienta, ya que no todos los planes otorgan al usuario derechos
claros de explotacion comercial sobre las piezas generadas, y estos
términos suelen cambiar con cierta frecuencia. Para un proyecto
universitario que eventualmente se transmita al publico, como una
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emisora en streaming, , verificar esos derechos antes de usar una
pieza generada como cortina fija del programa es una precauciéon
tan importante como valorar la calidad sonora del resultado.

2.8 Descript y la edicion por transcripcion

Descript pertenece a una categoria distinta de las cinco
anteriores: en vez de generar contenido nuevo, permite editar un
audio ya grabado corrigiendo directamente su transcripcidn, de
modo que borrar una palabra en el texto borra también el
fragmento de audio correspondiente, y elimina de forma
automatica muletillas, silencios prolongados o repeticiones. Esta
forma de edicion, hoy una de las mds extendidas en la producciéon
real de podcasts, es también la que de-Lima-Santos y Ceron (2022)
identifican como la mas aceptada entre los propios periodistas,
precisamente porque interviene sobre un material que ya produjo
una persona en vez de generarlo desde cero, lo cual reduce buena
parte de la desconfianza que si generan las herramientas puramente
generativas. En el laboratorio, esta caracteristica la vuelve
especialmente adecuada para que un estudiante sin experiencia
previa en edicion de audio pueda producir un corte limpio sin
dominar todavia un software de edicion tradicional.

2.9 Integracion de herramientas en un flujo de
produccion

Usar seis herramientas distintas de forma aislada no
equivale a tener un flujo de produccion asistido por [A: cada cambio
de plataforma implica exportar, adaptar formatos y, con frecuencia,
perder parte del contexto que se habia construido en el paso
anterior. Cools y Diakopoulos (2026) documentan esta misma
friccion entre periodistas que ya usan varias herramientas de [A
generativa: la dificultad no esta tanto en aprender cada herramienta
por separado, sino en integrarlas en una secuencia de trabajo
coherente sin duplicar esfuerzo. Un flujo ordenado para el
laboratorio podria seguir la secuencia investigacion (ChatGPT o
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NotebookLM), guion (ChatGPT), voces (ElevenLabs), musica
(Suno), edicién por transcripcion (Descript) y ajuste final con
software convencional, revisando en cada paso el criterio
profesional antes de avanzar al siguiente.

Este mismo flujo se conecta de forma directa con el modelo
PIA-Podcast que presenta el Capitulo 3: mientras esa secuencia de
seis herramientas describe qué se usa en cada paso, el modelo del
Capitulo 3 describe como se decide, se verifica y se documenta cada
uno de esos pasos, de modo que las herramientas de este capitulo
pueden leerse como la caja de recursos concreta que llena el
proceso mas general que se desarrolla a continuacion.

2.10 Disefio de prompts para produccion sonora

La calidad de lo que devuelve cualquiera de estas
herramientas depende, en gran medida, de la calidad de la
instruccién que recibe. Un prompt util para produccion sonora
suele especificar cuatro elementos: el formato exacto del resultado
esperado (guion, resumen, descripciéon musical), el tono o estilo
deseado, la audiencia a la que se dirige el contenido y las
restricciones de duracién o extensién. Amigo y Porlezza (2025)
recuerdan, a propdsito de esto, que ninguna instruccion por si sola
sustituye el criterio editorial: el periodismo, afirman con
rotundidad, seguira necesitando periodistas, del mismo modo que
la produccion sonora seguird necesitando productores capaces de
formular la pregunta correcta y de descartar una respuesta
insuficiente.

Un ejemplo concreto ilustra la diferencia entre un prompt
débil y uno bien formulado: pedirle a una herramienta "escribe un
guion sobre reciclaje" produce, casi siempre, un resultado genérico
y sin voz propia; pedirle en cambio "escribe un guion de dos
minutos para un podcast estudiantil, en tono cercano y con humor
moderado, dirigido a jévenes universitarios, que presente tres datos
verificables sobre el reciclaje en Ecuador y cierre con una pregunta
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abierta para redes sociales”" produce un borrador mucho mas
cercano a lo que el equipo de producciéon realmente necesita,
aunque igualmente sujeto a revision y verificacion factual antes de
su uso.

2.11 De la herramienta aislada al ecosistema de
produccion

El verdadero salto de calidad no ocurre al dominar una
herramienta puntual, sino al comprender como se relacionan entre
si dentro de un ecosistema mas amplio de produccién. de-Lima-
Santos y Ceron (2022) distinguen, en su estudio sobre percepciones
de la TIA en medios, entre un uso exploratorio, todavia disperso y
experimental, y un uso integrado, donde la redacciéon o el
laboratorio ha definido con claridad qué herramienta interviene en
cada etapa y por qué. Avanzar de un estado a otro no depende tanto
de adquirir mds herramientas, sino de documentar y estandarizar
el flujo descrito en el apartado anterior, de modo que cualquier
estudiante nuevo pueda incorporarse a él sin necesidad de
reinventarlo.

2.12 Ejemplos de aplicacion desde el laboratorio de
produccion

En el Laboratorio de Radio de la Universidad Estatal de
Bolivar, esta integracion no es solo un ejercicio teorico: conviven
herramientas de automatizacion radial de uso constante, RadioBoss
para la programacion y emisién, CasterFM para la transmision en
streaming y Butt para conectar el estudio con el servidor, con las
herramientas de inteligencia artificial generativa descritas en este
capitulo. Un caso especialmente ilustrativo es StereoTool, un
procesador de audio que aplica algoritmos de ecualizacion y
compresion adaptativos para ajustar automéaticamente el sonido de
la sefial en tiempo real, y que funciona como puente entre la
produccion asistida por IA y el flujo de emision tradicional del
laboratorio.
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Sobre esa base, los estudiantes han probado el uso
combinado de ChatGPT y NotebookLM para preparar la
investigacion previa de un programa informativo: el segundo
organiza las fuentes que recopilan, mientras el primero ayuda a
estructurar las preguntas de una entrevista a partir de esa sintesis.
Un segundo ejemplo es el uso de ElevenLabs para generar una
narracion de referencia que los propios estudiantes escuchan antes
de grabar su locucién final, comparando ritmo y entonacion,
seguido de un repaso rapido en Descript para limpiar silencios y
muletillas de la grabacion real. Un tercer ejemplo, auin exploratorio,
es el uso de Suno para proponer cortinas musicales originales en
programas donde el presupuesto no permite licenciar musica
comercial.

2.13 Limitaciones y precauciones en el uso de
herramientas de IA

Ninguna de las herramientas descritas esta libre de errores
ni de riesgos que conviene anticipar en un contexto educativo. Al-
Nabhani et al. (2026), en su estudio sobre la industria del podcast
en Oman, documentan que los propios productores identifican
como principal riesgo la pérdida de originalidad cuando varias
personas usan el mismo tipo de instruccién sobre la misma
herramienta, ademas de un sesgo informativo derivado de datos de
entrenamiento poco representativos del contexto local. Amigo y
Porlezza (2025) afiaden un riesgo adicional, mas sutil: la tentacién
de aceptar el primer resultado generado sin someterlo a la misma
revision critica que se aplicaria a un texto redactado por una
persona, simplemente porque parece ya terminado.

A esto se suma una limitacion practica particular del
contexto ecuatoriano y latinoamericano: buena parte de estas
herramientas estan entrenadas mayoritariamente con datos en
inglés o con variantes del espafiol distintas a las locales, lo cual
puede traducirse en resultados con expresiones poco naturales,
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referencias culturales ajenas o errores al procesar acentos y
modismos regionales. Bartleman (2026) sefiala que este desajuste
entre el contexto de entrenamiento de un modelo y el contexto real
de uso es una de las brechas menos estudiadas en la literatura sobre
IA generativa aplicada a medios, lo que refuerza la necesidad de una
revision editorial atenta, en particular cuando el contenido esta
destinado a una audiencia local especifica.

Para el docente

Antes de trabajar los criterios de la seccidn 2.2 en abstracto,
conviene proyectar en clase una misma instruccion aplicada a dos
o tres de las herramientas del capitulo y discutir en vivo las
diferencias de resultado. La comparacidon directa suele ser mas
convincente que cualquier lista de criterios leida de forma aislada,
y facilita que los propios estudiantes propongan ajustes a los siete
criterios de seleccion antes de aplicarlos en la actividad practica.

Actividad practica

En parejas, los estudiantes eligen dos de las seis
herramientas del capitulo y las prueban con el mismo prompt,
adaptado a una tarea real de su programa o podcast (por ejemplo,
generar tres titulos alternativos para un episodio, o una cortina
musical de diez segundos). Registran el resultado, lo evaltan con
los siete criterios de la seccion 2.2 y completan la fila
correspondiente del Recurso practico, incluyendo el prompt exacto
utilizado y una breve valoracion del caso de aplicacion.

Recurso practico: tabla comparativa de herramientas,
ejemplos de prompts y casos de aplicacion

Completa las dos dltimas columnas con el prompt exacto
que utilizaste en la actividad practica y con una descripcion breve
del caso de aplicacion en tu propio proyecto del laboratorio.
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. Caso de
Ejemplo de A
Herramienta | Funcidn principal prompt (a aplicacién en
completar) el laboratorio

(a completar)

Investigacidn, ideacion
y generacion de
ChatGPT borradores de guion o
texto a partir de
instrucciones.

Trabajo multimodal:
combina texto, imagen
y audio en una misma
conversacion o tarea.

Gemini

Organizacion del
conocimiento: sintetiza
NotebookLM | y estructura fuentes
propias cargadas por el
usuario.

Sintesis y clonacién de
VOZz para narraciones,
personajes o versiones
en otro idioma.

ElevenLabs

Composicién musical y
generacion de piezas o
Suno efectos sonoros
originales a partir de
una descripcidn.

Edicién del audio
grabado mediante
correccion del texto
Descript transcrito, y
eliminacién automadtica
de muletillas y
silencios.
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2.14 Cierre del capitulo

Las seis herramientas revisadas en este capitulo no son un
catdlogo cerrado ni definitivo: para cuando este libro llegue a
manos de un nuevo grupo de estudiantes, es probable que alguna
haya sido reemplazada por una version distinta o por una
herramienta todavia no lanzada. Lo que si permanece estable son
los siete criterios de seleccién de la seccidén 2.2 y la distincidn,
desarrollada en la seccién 2.1, entre usar herramientas de forma
aislada e integrarlas en un flujo de produccién propio, como ya
ocurre en el Laboratorio de Radio de la seccidn 2.12. Con ese criterio
ya establecido, el Capitulo 3 retoma el modelo PIA-Podcast para
mostrar como organizar estas mismas herramientas dentro de un
proceso completo de produccién sonora.
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Capitulo 3

Del guion al producto: el modelo PIA-
Podcast

Objetivos de aprendizaje

- Explicar los fundamentos y principios del modelo PIA-Podcast.

- Aplicar las siete fases del modelo a un proyecto sonoro propio.

- Distinguir responsabilidades entre inteligencia artificial y profesional en cada
fase.

- Establecer criterios de control de calidad y verificacion editorial para un
producto sonoro asistido por IA.

- Adaptar el modelo a otros formatos sonoros ademads del podcast.
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3.1 Del uso experimental de la IA a un modelo
sistematico de produccion

La literatura revisada hasta este punto ha documentado, de
forma dispersa, usos puntuales de la inteligencia artificial en
momentos concretos del proceso de produccion de un podcast: la
generacion de guiones (Morris, 2025), la sintesis de voz y limpieza
sonora (Al-Nabhani et al., 2026), o la segmentacion automatica de
contenidos informativos (Bazan-Gil et al., 2021). Sin embargo,
ningun estudio de los revisados propone un marco integral que
recorra la totalidad del ciclo de produccidn, desde la investigacion
inicial hasta el andlisis de audiencias, ni que distinga con claridad
qué tareas corresponde delegar a la maquina y cudles deben
permanecer bajo control humano.

Este modelo es una propuesta original del autor, formulada
para sistematizar los hallazgos dispersos que documenta la
literatura revisada en este libro. En las pdginas siguientes se
desarrolla esa estructura de siete fases con mayor profundidad,
aplicdndola especificamente al contexto de la ensefianza
universitaria de la radio.

3.2 Fundamentos del modelo PIA-Podcast

El modelo se apoya en dos cuerpos de literatura
complementarios. Por un lado, los enfoques centrados en datos
para una IA periodistica ética y confiable, que insisten en la
trazabilidad de cada decisién algoritmica (Dierickx et al., 2024). Por
otro, los testimonios de profesionales y expertos que sefialan, de
forma recurrente, que ninguna automatizacion sustituye
plenamente el criterio editorial humano (Gutiérrez-Caneda et al.,
2024). El modelo PIA-Podcast traduce ambos hallazgos en una
secuencia operativa: no basta con saber que la supervision humana
importa, hay que decir en qué fase exacta del proceso debe
ejercerse.
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Un tercer cuerpo de evidencia, mds reciente, matiza a los
dos anteriores. Gu et al. (2025) documentan que, cuando
investigadores escuchan podcasts generados integramente por [A
sobre su propio trabajo, la reaccion inicial no es de rechazo sino de
una curiosidad cautelosa, seguida casi de inmediato por la pregunta
de quién se hace responsable si el contenido distorsiona lo que
efectivamente investigaron. Esa misma pregunta —quién responde
por el resultado final— es, en el fondo, la que el modelo intenta
resolver con su segundo principio, el de supervisién no negociable,
descrito a continuacion.

3.3 Principios del modelo

Cuatro principios guian el funcionamiento del modelo en
cualquier contexto de aplicacion:

- Trazabilidad: toda decision asistida por IA debe poder
explicarse y documentarse.

- Supervisién no negociable: existen momentos del proceso
donde la validaciéon humana no puede omitirse, sin importar
cuan confiable parezca la herramienta.

- Transparencia hacia la audiencia: el publico tiene derecho a
saber qué partes de un contenido fueron generadas o asistidas
por IA.

- Mejora continua: el modelo es ciclico, no lineal; lo aprendido
en la fase de Analizar retroalimenta la siguiente Investigacion.

3.4 Las siete fases del modelo PIA-Podcast

El modelo organiza el ciclo de produccion en siete fases —
investigar, planificar, guionizar, producir, adaptar, distribuir y
analizar—, que se retroalimentan de forma ciclica. La Figura 1
resume ese flujo.

51



| Una guia docente para la produccion sonora universitaria

Figura1
Modelo PIA-Podcast

Investigar Planificar Guionizar Producir

Temas y dalos Plan y formato Redaccion |A Voz y sonido

|

LUGETET Distribuir Analizar
Clips y resimenes Publicacién y RSS Métricas j

Ciclo continua: Analizar retroalimenta a Investigar

B creacion de contenido B oifusion y aprendizaje

3.4.1 Fase 1. Investigar

Esta fase inicial consiste en rastrear tendencias, sintetizar
fuentes y generar resumenes de articulos o informes de base. La IA
puede acelerar notablemente esta etapa, pero el profesional debe
definir el enfoque editorial y verificar la fiabilidad de las fuentes que
la herramienta prioriza.

En la préctica, esto significa algo tan simple como pedir a
la herramienta las fuentes en las que baso su resumen, y comprobar
al menos una de ellas antes de avanzar a la fase de Planificar.
Dierickx et al. (2024) llaman a esta exigencia trazabilidad de origen,
y advierten que omitirla en la fase inicial es lo que después obliga a
rehacer trabajo completo en fases posteriores, cuando ya resulta
mas costoso corregir un dato mal fundamentado.

3.4.2 Fase 2. Planificar

Aqui se define la estructura, la duracion y la escaleta del
producto sonoro. La IA puede sugerir formatos a partir de
contenido similar exitoso, pero corresponde al profesional fijar el
objetivo comunicativo y la audiencia meta.

El riesgo de homogeneizacidn sefialado en la Tabla 1 es mds
concreto de lo que parece: cuando varias producciones de un
mismo laboratorio de radio piden a una misma herramienta una
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escaleta para un tema similar, es habitual que las estructuras
resultantes se parezcan entre si mas de lo que se parecerian si cada
estudiante hubiera planificado sin apoyo de IA. Por eso conviene
que el profesional, en esta fase, modifique deliberadamente al
menos un elemento de la sugerencia recibida antes de darla por
buena.

3.4.3 Fase 3. Guionizar

La IA puede redactar borradores de guion o didlogo
conversacional a partir de fuentes textuales. El profesional debe
revisar ese borrador, imprimirle su propia voz de autor y verificar la
exactitud factual de cada afirmacidn.

El riesgo de alucinacién mencionado en la Tabla 1 no es
hipotético. Tejani et al. (2025) documentan que, incluso en un
dominio tan especializado como la radiologia, los resumenes
generados por IA introdujeron datos que no existian en el texto
original con una frecuencia que exige verificacion sistematica y no
ocasional. Trasladado al guion de un podcast, esto significa que
ninguna cifra, cita o dato incorporado por la herramienta deberia
pasar a grabacion sin haber sido confirmado en su fuente original.

3.4.4 Fase 4. Producir

En esta fase la IA genera voces sintéticas, limpia el audio y
ajusta tono y ecualizacion. El profesional decide donde emplear voz
humana frente a sintética y dirige la interpretacion final.

Al-Nabhani et al. (2026) encuentran, entre podcasters de
Oman, una inquietud compartida: la dificultad creciente de la
propia audiencia para distinguir una voz sintética bien lograda de
una voz humana real. Esa dificultad no es un problema técnico que
deba resolver una mejor tecnologia, sino una razén adicional para
el tercer principio del modelo, la transparencia hacia la audiencia:
si el oyente no puede distinguir por si mismo, el productor tiene la
obligacion de declararlo.
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3.4.5 Fase 5. Adaptar

La IA genera transcripciones, traducciones, clips cortos y
resumenes textuales del episodio. El profesional supervisa que esos
formatos derivados mantengan coherencia con el mensaje original.

Do et al. (2025), en su estudio sobre podcasts educativos
personalizados mediante IA, muestran que generar varias versiones
adaptadas de un mismo contenido, una mas breve, otra con
vocabulario simplificado, puede mejorar la comprension de
audiencias distintas sin necesidad de grabar de nuevo. Aplicado a
esta fase, Adaptar no se limita a recortar clips para redes: también
puede significar producir versiones pensadas para necesidades de
escucha distintas, una posibilidad que se retoma con mas detalle en
el Capitulo 7 de este libro.

3.4.6 Fase 6. Distribuir

Aqui la IA optimiza metadatos, titulos y horarios de
publicacion segin patrones de escucha. El profesional decide la
estrategia de canal y mantiene la voz de marca en cada plataforma.

Gutiérrez-Caneda et al. (2024) documentan que buena
parte de los profesionales entrevistados desconoce con precision
qué criterios usa el algoritmo de una plataforma para decidir qué
contenido recomendar y a quién, lo cual limita cudnto puede
optimizarse esta fase sin ceder por completo el control editorial a
la légica de la plataforma. El profesional puede aprovechar las
sugerencias de horario y metadatos que ofrece la [A, pero conviene
no delegarle también la decisién de qué tan llamativo debe ser un
titulo solo porque estadisticamente genera mas clics.

3.4.7 Fase 7. Analizar

La IA procesa métricas de escucha y detecta patrones de
abandono. El profesional interpreta esos datos con criterio editorial
y decide qué cambios adoptar en el siguiente ciclo.
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Desmedt et al. (2025), al evaluar podcasts cientificos
generados con IA, encontraron que las métricas de escucha por si
solas no bastaban para juzgar la calidad del contenido: fue
necesario complementarlas con una evaluacion cualitativa de
precision y claridad hecha por expertos humanos. Ese hallazgo
confirma el limite sefialado en la Tabla 1: una métrica de abandono
puede indicar que un episodio se volvio aburrido, pero no puede
decir si, ademas, contenia un error factual que el profesional debid
corregir antes de publicarlo.

3.5 Distribucion de responsabilidades: IA y profesional

Vista en conjunto, la distribucion de tareas del modelo
sigue un patron claro: la IA asume las tareas repetitivas, mecanicas
o de gran escala (rastreo de fuentes, generacion de borradores,
ajuste técnico de audio, cédlculo de métricas), mientras que el
profesional conserva las decisiones que exigen juicio de valor,
conocimiento de contexto o responsabilidad ante una audiencia.
Esta distribucion no es fija ni definitiva: cambia a medida que las
herramientas evolucionan, y por eso el modelo debe revisarse
periddicamente.

Conviene insistir en que esta distribucion no equivale a una
simple division del trabajo por volumen, como si a la IA le tocara
“lo mucho”y al profesional “lo poco”. Gutiérrez-Caneda et al. (2024)
encuentran que los profesionales mas experimentados no delegan
segun la cantidad de trabajo que ahorra una tarea, sino segun el
costo de equivocarse en ella: una herramienta puede redactar cien
titulares en segundos, pero si equivocarse en uno solo compromete
la credibilidad del medio, esa tarea sigue exigiendo revision
humana antes de publicarse, por rapida que sea la maquina.

3.6 La supervision humana en el proceso de produccion

La supervisiéon humana no es un paso adicional al final del
proceso, sino una funcién que atraviesa las siete fases. Gutiérrez-
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Caneda et al. (2024) recogen testimonios de profesionales que
insisten en que la validacion humana debe ejercerse en el momento
en que se toma cada decision, no como una revisiéon final
apresurada. Aplicado al modelo, esto significa que cada fase de la
Figura 1 tiene su propio punto de control, y no basta con revisar solo
el producto terminado.

Para un docente que supervisa varios proyectos sonoros al
mismo tiempo, esa exigencia puede parecer poco realista si se
entiende como una revision exhaustiva de cada decision de cada
estudiante. En la practica, basta con que el propio estudiante
documente su punto de control en cada fase, qué reviso y qué
encontrd, para que el docente pueda auditar ese registro sin tener
que repetir la verificacion desde cero. La supervision humana, en
ese sentido, se distribuye entre quien produce y quien evalua, sin
recaer enteramente en uno solo de los dos.

3.7 Matriz IA-profesional-riesgos

La Tabla 1 sintetiza, para cada fase, qué tareas puede
resolver la inteligencia artificial, qué decisiones corresponden al
profesional y qué riesgos deben vigilarse.
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Tabla 1

Modelo PIA-Podcast: fases, funciones de la IA, rol del profesional y
riesgos asociados

+Qué puede hacer la

+Qué debe hacer el

Fase . Riesgos principales
1A? profesional? gosp P
Rastrea tendencias, Define el enfoque Sesgo de seleccion
L sintetiza fuentes y editorial y verificala  algoritmica de fuentes;
. . enera resiimenes de fiabilidad de las sobreconfianza en
Investigar 8
articulos o informes fuentes priorizadas resumenes no
de base. por laIA. verificados.
Sugiere estructura, Fija el objetivo Homogeneizacién de
2. duracion y escaleta a comunicativo, el formatos si se emplean
Planificar artir de contenido tono editorial y la lantillas genéricas de
P y P 8
similar exitoso. audiencia meta. 1A.
Redacta borradores de . .
. . Revisa el guion, L.
guion o didlogo L Alucinaciones y datos
3. . imprime voz de . o
.. conversacional a X inventados; pérdida de
Guionizar . autor y verifica la . .
partir de fuentes . estilo y voz propia.
exactitud factual.
textuales.
Dirige la
Genera voces interpretacion y Dificultad creciente para
4. sintéticas, limpia el decide donde distinguir voz humana
Producir audio y ajusta tono y emplear voz de sintética; pérdida del
ecualizacion. humana frente a “toque humano”.
sintética.
Genera Supervisa la .
- P . Fragmentacion del
transcripciones, coherencia entre los N
B . . mensaje; pérdida de
5. Adaptar  traducciones, clips formatos derivados .
. . matices al recortar
cortos y resimenes y el mensaje i
L L. automaticamente.
textuales del episodio.  original.
- . . Dependencia de un
Optimiza metadatos, Decide la estrategia o
: ) : tnico proveedor
6. titulos y horarios de de canal y mantiene L .
PRI o i tecnolégico; opacidad
Distribuir  publicacién segtin la voz de marca en e
algoritmica de
patrones de escucha. cada plataforma. -
recomendacion.
Procesa métricas de Interpreta los datos Meétricas que priorizan
7. escucha, detecta con criterio editorial ~ cantidad de escucha
Analizar patrones de abandono  y decide qué sobre calidad

y sugiere ajustes.

cambios adoptar.

informativa.

Nota. Elaboracién propia
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3.8 Criterios de control de calidad

Un producto sonoro trabajado bajo el modelo PIA-Podcast
puede evaluarse con cuatro criterios minimos: exactitud factual del
contenido, calidad técnica del audio, coherencia editorial entre las
fases, y cumplimiento de los principios éticos del capitulo siguiente.
Ninguno de estos criterios puede delegarse por completo en la IA:
en todos los casos, la palabra final es del profesional responsable
del producto.

Estos cuatro criterios no operan de forma aislada: un
episodio puede tener una calidad técnica impecable y, al mismo
tiempo, fallar en exactitud factual, o viceversa. Por eso conviene
evaluarlos por separado y no como una sola calificacion global, de
modo que un problema puntual en uno de ellos, por ejemplo, un
dato no verificado en la fase de Guionizar, no quede oculto detras
de una buena produccion sonora en la fase de Producir. Esta
separacion de criterios es, ademads, la misma logica que sostiene la
rubrica de evaluacidn presentada en el Capitulo 7 de este libro.

3.9 Verificacion editorial y factual

Tejani et al. (2025) encontraron que los resumenes
generados por IA para articulos cientificos a veces incluian
alucinaciones, es decir, datos que simplemente no existian en el
texto original. Un enfoque centrado en datos para una IA confiable
(Dierickx et al., 2024) recomienda documentar el origen de cada
dato antes de publicarlo. Aplicado al modelo, esto se traduce en un
paso simple pero indispensable: ninguna afirmacién generada por
IA debe pasar a la fase de Producir sin que el profesional haya
verificado su fuente.

Desmedt et al. (2025) refuerzan esta misma exigencia desde
otro angulo: en su evaluacion de podcasts cientificos generados con
IA, la precisién del contenido y su calidad comunicativa tuvieron
que valorarse por separado, porque un episodio podia sonar
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profesional y fluido sin ser, al mismo tiempo, factualmente preciso.
Para el modelo PIA-Podcast, esto significa que la fase de Producir
nunca debe confundirse con la verificacion: sonar bien no es lo
mismo que decir la verdad.

3.10 Aplicacion del modelo a la produccion de un
podcast

Puede resultar mas claro ver el modelo aplicado a un caso
concreto. Imaginemos a una estudiante de Produccién de Radio II
que decide producir un episodio sobre el uso de inteligencia
artificial en las radios comunitarias de la provincia, el mismo tema
que se retomard con mds profundidad en el Capitulo 5 de este libro.

En la fase de Investigar, pide a una herramienta de A
generativa que sintetice los hallazgos de tres articulos académicos
recientes sobre el tema; antes de continuar, revisa al menos uno de
esos articulos en su fuente original para confirmar que el resumen
no distorsiond ningtn dato. En la fase de Planificar, define junto al
docente que el episodio durard doce minutos y tendrd formato de
entrevista, y descarta la escaleta genérica de “reportaje informativo”
que la IA le habia sugerido por defecto.

En Guionizar, la herramienta redacta un borrador de
preguntas para la entrevista a partir de las fuentes revisadas; la
estudiante reescribe el tono de las preguntas para que suenen
naturales en su propia voz, y no como una lista mecanica. En
Producir, graba la entrevista con voz humana real y usa una
herramienta de limpieza de audio solo para reducir el ruido de
fondo, sin recurrir a voz sintética en ningin momento, porque el
formato de entrevista no lo requiere.

En Adaptar, genera una transcripcion automatica del
episodio completo y un clip de treinta segundos para redes sociales,
verificando que ese clip no saque ninguna frase de contexto. En
Distribuir, usa las sugerencias de la IA sobre el mejor horario de
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publicacion seguin los hdbitos de escucha del programa, pero decide
ella misma el titulo final del episodio, descartando una opcién mas
“llamativa” que la herramienta habia propuesto por considerarla
poco fiel al contenido.

Y en Analizar, al cierre del parcial, revisa junto al grupo
cuantas personas escucharon el episodio completo frente a quienes
lo abandonaron a la mitad, y discute con sus compaiieros si ese
abandono se debid a la duracion o a algin tramo donde el ritmo de
la entrevista decay¢. Ese recorrido, hecho explicito fase por fase, es
el modelo mismo funcionando en el aula: no una lista de
instrucciones abstractas, sino una serie de decisiones concretas que
el estudiante puede documentar y de las que puede dar cuenta ante
su docente.

3.1 Ventajas y limitaciones del modelo PIA-Podcast

Entre sus ventajas, el modelo ofrece un lenguaje comun
entre docente y estudiante para hablar del uso de la IA, y una
estructura facilmente evaluable fase por fase. Entre sus
limitaciones, el modelo asume herramientas de IA ya estables;
frente a herramientas emergentes o poco conocidas, cada fase
puede requerir ajustes que este capitulo no anticipa. Ademas, el
modelo describe qué deberia ocurrir, no garantiza que ocurra: su
eficacia depende, en dltima instancia, del compromiso ético del
profesional que lo aplica.

A esas limitaciones se suma una mas, de naturaleza
distinta. Gu et al. (2025) encuentran que incluso audiencias
favorables a la tecnologia reciben con cierta cautela un contenido
que saben generado por IA, sobre todo cuando se trata de temas
que les importan de cerca. El modelo no puede resolver por si solo
esa desconfianza inicial; lo que si puede hacer, a través de su tercer
principio de transparencia, es evitar que esa desconfianza se
convierta en algo peor: la sensacion de haber sido engafiado por un
contenido que no declaré su origen.
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3.12 Posibilidades de adaptacion a otros formatos
SONoros

Aunque se disefid pensando en el podcast, el modelo se
adapta con pocos ajustes a otros formatos sonoros: un boletin radial
en vivo puede saltarse la fase de Adaptar; un spot publicitario puede
fusionar Guionizar y Producir en una sola sesion; un audiolibro
puede extender la fase de Producir a varias semanas. Lo que no
cambia, en ningun formato, es la exigencia de supervision humana
en los puntos criticos sefialados por la Tabla 1.

El caso de la radio comunitaria, que se desarrolla con
detenimiento en el Capitulo 5, plantea una adaptacién particular:
Bazan-Gil et al. (2021) documentan que la segmentacion automatica
de noticias funciona bien en una redacciéon con conectividad
estable y personal técnico disponible, pero una radio comunitaria
con recursos limitados puede no contar con ninguna de las dos
condiciones. En ese contexto, el modelo debe leerse con
flexibilidad: quizds no todas las fases puedan apoyarse en IA por
igual, y la fase de Investigar dependa todavia, en buena medida, del
trabajo manual de un comunicador local que conoce a su audiencia
mejor que cualquier herramienta.

Para el docente

Este modelo funciona muy bien como estructura de
evaluacion de un proyecto radiofénico o de podcast: en lugar de
calificar solo el resultado final, se puede pedir al estudiante que
documente, fase por fase, qué herramientas de IA uso, qué
decisiones tomo él mismo y qué riesgos identifico. Esto convierte el
modelo en una rabrica de proceso, no solo de producto.

Actividad practica

Elige un episodio ya emitido por la radio del Laboratorio y
complétalo con la plantilla del modelo PIA-Podcast (ver Recurso
practico al final del capitulo): por cada una de las siete fases,
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identifica qué parte del proceso us6 alguna herramienta de IA, qué
parte exigio criterio humano, y qué riesgo de la Tabla 1 fue mas
relevante en ese caso concreto.

Recurso practico: plantilla completa del modelo PIA-Podcast

Utiliza esta plantilla en blanco para documentar tu propio
proyecto sonoro, fase por fase.

+Qué puede hacer +Qué debe hacerel | Riesgos

Fase laIA? profesional? principales

1. Investigar

2. Planificar

3. Guionizar

4. Producir

5. Adaptar

6. Distribuir

7. Analizar

3.13 Cierre del capitulo

El modelo PIA-Podcast no pretende sustituir los marcos de
calidad periodistica existentes, sino operacionalizarlos frente a un
flujo de produccion que ya delega buena parte de sus tareas técnicas
en sistemas de inteligencia artificial. Su valor radica en hacer
explicito, fase por fase, el punto en que la eficiencia algoritmica
debe ceder paso al criterio editorial humano. El capitulo siguiente
profundiza precisamente en ese factor humano y en los principios
éticos que deben sostener cada una de las siete fases aqui descritas.
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PARTE I1

RESPONSABILIDAD, ETICA E
INFORMACION EN LA ERA DE LA IA

63



| Una guia docente para la produccion sonora universitaria

64



Radio, podcast e inteligencia artificial | S

Capitulo 4

El factor humano: creatividad, criterio
profesional y ética frente a la
automatizacion

Objetivos de aprendizaje:

- Explicar por qué la automatizacion no elimina, sino que redefine, el papel del
profesional de la comunicacion.

- Distinguir la creatividad humana de la generacion algoritmica de contenido.

- Identificar los principales riesgos éticos del uso de IA en la produccion sonora:
sesgos, errores, privacidad y derechos de autor.

- Aplicar una lista de verificacion ética antes de publicar un contenido producido

con apoyo de IA.
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4.1 Ellugar del ser humano en la produccion asistida por
IA

Los dos capitulos anteriores describieron con detalle qué
puede hacer hoy la inteligencia artificial en la produccion sonora y
con qué herramientas concretas. Este capitulo parte de la pregunta
inversa: qué no puede, o no deberia, delegarse en esas
herramientas. de-Lima-Santos y Ceron (2022) encuentran que los
propios profesionales de medios no anticipan su desplazamiento
total, sino la consolidacion de un perfil hibrido que combina el
manejo técnico de la [A con un criterio editorial que sigue siendo
enteramente humano. Ese perfil hibrido es, en buena medida, el
que este libro intenta formar.

Conviene precisar, sin embargo, que este perfil hibrido no
surge de manera espontanea por el solo hecho de usar herramientas
de TA con frecuencia: requiere una formacion explicita en los
criterios que se desarrollan a lo largo de este capitulo. Un
estudiante puede dominar técnicamente las seis herramientas del
Capitulo 2y, aun asi, carecer del criterio ético necesario para decidir
cuando no usarlas, o cuando su resultado exige una revision mas
exigente que la habitual. Por eso este capitulo no es un anexo
opcional a la formacién técnica, sino una condicion para que esa
formacion técnica se traduzca en una practica profesional
responsable.

4.2 Creatividad humana y generacion algoritmica

Conviene distinguir con precision entre generar contenido
y crear algo con intencion propia. Morris (2025) advierte que buena
parte de lo que se percibe como creatividad algoritmica es, en
realidad, una recombinacion estadistica de patrones presentes en
los datos con los que se entrené el modelo, y no una intencién
expresiva propia del sistema. Esto no resta utilidad a las
herramientas descritas en el Capitulo 2, pero si obliga a mantener
una distincion clara en el aula: una IA puede producir un borrador
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plausible, pero la decision sobre qué historia merece contarse, y por
qué, sigue siendo un acto de creatividad humana que ninguna
herramienta puede sustituir.

Esta distincién tiene una consecuencia practica para la
evaluacion en el aula: valorar un trabajo estudiantil inicamente por
la calidad técnica del resultado final, una voz limpia, una musica
bien ajustada, un guion sin errores gramaticales, corre el riesgo de
premiar la habilidad para operar una herramienta y no la calidad
del criterio editorial que decidi6 qué contar y desde qué angulo. El
Capitulo 7 retoma esta distincion al proponer una rubrica de
evaluacion que valora explicitamente el criterio del estudiante por
encima del acabado técnico logrado con ayuda de IA.

4.3 Criterio profesional y toma de decisiones

Amigoy Porlezza (2025) resumen esta idea en una frase que
da titulo a su estudio sobre la autoridad periodistica en Suiza: el
periodismo seguira necesitando periodistas. Su investigacion
muestra que, incluso entre profesionales que usan IA de forma
habitual, la confianza del publico no se deposita en la herramienta,
sino en la persona que decide qué publicar, como enmarcarlo y a
quién dar voz. Trasladado a la produccion sonora, esto significa que
ninguna de las herramientas del Capitulo 2 deberia tomar, por si
sola, una decision editorial: puede proponer opciones, pero la
eleccion final requiere siempre un criterio profesional responsable.

Un ejercicio util para volver tangible esta idea en el
laboratorio consiste en pedirle a una herramienta como ChatGPT
tres enfoques distintos para el mismo tema y discutir en grupo cual
de ellos elegirian y por qué, antes de producir el episodio. La
discusion suele revelar que ninguna de las tres opciones generadas
es, por si sola, la mejor: casi siempre el enfoque final combina
elementos de varias propuestas junto con un criterio adicional que
ningun modelo generativo propuso por su cuenta, lo cual hace
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visible donde reside exactamente el valor afiadido del criterio
humano.

4.4 Supervision y validacion de los contenidos
generados

Ufarte Ruiz et al. (2021), en su estudio sobre los desafios
éticos del periodismo en la era de la inteligencia artificial,
identifican la verificacion como una de las acciones mas urgentes
frente a la automatizacion: ningun contenido generado por A
deberia publicarse sin que una persona lo contraste con fuentes
confiables. Este principio aplica igual a un dato mencionado en un
guion generado por ChatGPT que a una cifra incluida en un
resumen automatico de una entrevista. La supervision no es un
paso opcional posterior a la produccion, sino una etapa tan
necesaria como la grabacién o la edicion.

Una forma practica de institucionalizar esta supervision en
el laboratorio es exigir, para cada proyecto, un breve registro de
verificacion que acompafie al contenido final: qué afirmaciones
generadas por IA se incluyeron, en qué fuente primaria se
confirmaron, y quién realizé esa confirmacion. Este registro, que
puede ser tan simple como una tabla de dos columnas, convierte la
supervisién en una practica visible y evaluable, en lugar de una
intencion declarada que rara vez se documenta o se revisa después
de la publicacion.

4.5 Sesgos, errores y alucinaciones de los sistemas de IA

Los sistemas de IA generativa no solo pueden equivocarse:
pueden hacerlo con total seguridad aparente, presentando una
afirmacidn falsa con el mismo tono que una verificada. Ufarte Ruiz
et al. (2021) documentan el sesgo algoritmico como uno de los retos
éticos mas citados por los periodistas que entrevistan, derivado de
datos de entrenamiento que no representan por igual a todos los
grupos sociales. Al-Nabhani et al. (2026) encuentran una
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preocupacion equivalente entre productores de podcast, quienes
temen que un sistema entrenado con datos ajenos a su contexto
local introduzca sesgos informativos dificiles de detectar sin una
revision deliberada.

Estos sesgos rara vez son evidentes a primera vista, lo que
los vuelve mas dificiles de corregir que un error factual aislado:
pueden manifestarse, por ejemplo, en qué tipo de fuentes o
ejemplos propone con mas frecuencia un asistente conversacional,
en qué acentos reconoce mejor una herramienta de transcripcion,
o0 en qué estilos musicales privilegia un generador como Suno frente
a géneros menos representados en sus datos de entrenamiento.
Detectar este tipo de sesgo exige comparar de forma deliberada
varios resultados sobre un mismo tema, en vez de conformarse con
una sola respuesta generada.

4.6 Transparencia en el uso de inteligencia artificial

Gonzdlez Esteban y Sanahuja (2023) sitdan la transparencia
como la primera de las exigencias éticas que debe cumplir un
periodismo responsable en la era de la IA: la audiencia tiene
derecho a saber cuando un contenido, total o parcialmente, fue
generado o asistido por un sistema automatizado. Esta exigencia no
es solo un gesto de honestidad hacia el oyente, sino una condicién
para que la audiencia pueda calibrar correctamente su confianza en
lo que escucha. Un programa o podcast que usa voces sintéticas o
guiones generados deberia declararlo con la misma naturalidad con
que se acredita a un colaborador humano.

En la practica del laboratorio, esta transparencia puede
tomar formas muy concretas: una mencion breve al cierre del
episodio ("la musica de este programa fue generada con inteligencia
artificial"), una nota en la descripcion del podcast, o una seccién fija
en los créditos donde se detalle qué fases del proceso, de las siete
que describe el modelo PIA-Podcast del Capitulo 3, contaron con
apoyo de IA. Lo importante no es el formato exacto de la
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declaracioén, sino que exista y sea facil de encontrar para quien
escucha.

4.7 Privacidad y proteccion de datos

Cada vez que se carga una entrevista, un guion o una base
de datos de audiencia en una herramienta de IA, esa informacion
sale del control directo del productor y pasa a manos de una
empresa externa, con politicas de privacidad que rara vez se leen
con detenimiento. Ufarte Ruiz et al. (2021) incluyen precisamente
la proteccion de datos personales entre las acciones concretas que
recomiendan a las redacciones que incorporan IA, subrayando la
importancia de anonimizar fuentes sensibles antes de introducir
cualquier material en una herramienta externa. En el laboratorio,
esto se traduce en una regla simple: ningtin dato identificable de
una fuente vulnerable deberia cargarse en una herramienta cuyas
politicas de privacidad no se conocen.

Esta precauciéon es especialmente relevante cuando el
material involucra a menores de edad, victimas de un hecho
delictivo, o fuentes que solicitaron expresamente el anonimato: en
estos casos, ni siquiera una versidon anonimizada del audio deberia
cargarse en una herramienta de transcripcidn o sintesis externa si
existe el riesgo de que la voz misma permita identificar a la persona.
La norma mads segura, ante la duda, es tratar cualquier fuente
vulnerable con el mismo cuidado que se aplicaria sin herramientas
de IA de por medio, y no asumir que la automatizacion reduce la
responsabilidad de proteger su identidad.

4.8 Derechos de autor y propiedad intelectual

La musica generada por Suno, la voz sintetizada por
ElevenLabs o el texto redactado por ChatGPT plantean una
pregunta legal todavia no resuelta de forma uniforme entre paises:
¢a quién pertenece un contenido que ninguna persona escribio,
tocd o interpreté directamente? Gonzdalez Esteban y Sanahuja
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(2023) incluyen la propiedad intelectual entre las exigencias éticas
que un periodismo responsable no puede ignorar, y recomiendan
revisar los términos de uso de cada herramienta antes de asumir
que su resultado puede publicarse sin restricciones. Para un
laboratorio  universitario, la recomendacién practica es
conservadora: verificar siempre si la herramienta permite uso
comercial o educativo antes de distribuir el contenido fuera del
aula.

A esta incertidumbre legal se suma una pregunta mas
especifica para el contexto académico: ;puede un trabajo
estudiantil producido con apoyo sustancial de IA generativa
registrarse o presentarse como autoria exclusiva del estudiante? La
postura mas prudente, mientras no exista una normativa
institucional especifica al respecto, es la misma que exige la
transparencia de la seccion 4.6: declarar siempre qué porciéon del
trabajo contdé con apoyo de IA, de modo que la evaluaciéon
reconozca tanto la autoria humana como el uso responsable de la
herramienta.

4.9 Voz sintética, identidad y representacion

La posibilidad de clonar una voz real, descrita en el
Capitulo 2 a propdsito de ElevenLabs, es también uno de los usos
mas delicados de la TA generativa. Raemy et al. (2025), en su estudio
sobre deepfakes y periodismo, advierten que la facilidad técnica
para producir una voz o un rostro sintéticos convincentes no viene
acompaiada, todavia, de un consenso normativo claro sobre
cuando su uso es legitimo y cuando constituye una forma de
suplantacidén. Aplicado a la radio y al podcast, esto exige una norma
minima innegociable: nunca clonar la voz de una persona real sin
su consentimiento explicito, y declarar siempre cudndo una voz que
suena humana fue, en realidad, generada por una maquina.

Raemy et al. (2025) proponen distinguir, ademas, entre
usos con clara intencion de engafio y usos declarados con fines
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legitimos, como una voz sintética que reconstituye, con
autorizacion, la narracién de una persona con discapacidad del
habla, o que dobla a un idioma distinto un episodio ya publicado:
la linea que separa ambos casos no es la tecnologia en si, sino la
existencia de consentimiento y de una declaracién explicita al
oyente. Un laboratorio universitario deberia exigir ambas
condiciones como requisito minimo antes de aprobar cualquier
proyecto que involucre clonacion de voz.

4.10 Responsabilidad editorial

Ninguna herramienta de IA puede asumir responsabilidad
editorial, porque la responsabilidad, a diferencia de la generacion
de contenido, no es una capacidad técnica sino una relacion de
confianza entre quien produce y quien escucha. Amigo y Porlezza
(2025) documentan que los periodistas suizos entrevistados en su
estudio son enfdticos en este punto: por mas que una herramienta
redacte, edite o sugiera, la firma final, y con ella la responsabilidad
ante un error, sigue siendo de una persona identificable. Un
laboratorio de radio deberia aplicar el mismo principio, asignando
siempre a un estudiante o docente responsable de validar cada
contenido antes de su publicacién.

En un proyecto grupal, esta responsabilidad no deberia
diluirse entre todos los integrantes del equipo por igual: conviene
asignar, para cada episodio o entrega, un nombre concreto
encargado de la validacion final, del mismo modo en que una
redaccion asigna un editor responsable a cada nota. Esta practica,
sencilla de implementar, evita que la ausencia de una firma
identificable se convierta en la razon por la que un error generado
por IA llega a publicarse sin que nadie lo hubiera podido prevenir.

4.11 Principios para una produccion sonora responsable

Los apartados anteriores pueden condensarse en un
conjunto reducido de principios operativos, siguiendo el marco de
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exigencias éticas que proponen Gonzdlez Esteban y Sanahuja
(2023): transparencia sobre el uso de IA, verificacion de todo
contenido generado antes de publicarlo, atencién activa a posibles
sesgos, proteccion de los datos de fuentes y audiencias, respeto a
los derechos de autor del material generado, consentimiento
explicito para el uso de voces reales, y una persona identificable
responsable de cada contenido. Ninguno de estos principios es
exclusivo de la radio o el podcast, pero su aplicacion concreta a la
produccion sonora es lo que este capitulo ha intentado precisar.

4.12 La ética como componente del modelo PIA-Podcast

El modelo PIA-Podcast, presentado en el Capitulo 3 de este
libro, no incorpora la ética como una fase adicional, sino como un
criterio transversal presente en cada una de sus siete fases:
investigar sin sesgos, planificar con transparencia, guionizar sin
fabricar datos, producir respetando derechos de voz, adaptar sin
suplantar identidades, distribuir declarando el uso de IA, y analizar
con responsabilidad sobre el impacto del contenido publicado. Ese
disefio se apoya directamente en los principios éticos revisados en
este capitulo: en particular, en las exigencias de transparencia y
responsabilidad que proponen Gonzélez Esteban y Sanahuja (2023),
y en las acciones de verificacién y proteccion de datos que
documentan Ufarte Ruiz et al. (2021). Los principios reunidos en la
seccidn 4.1 no sustituyen, entonces, al modelo, sino que ofrecen el
criterio con el que cada fase deberia ejecutarse en la practica del
laboratorio.

Para el docente

Antes de presentar la lista de verificacién ética como un
tramite administrativo, conviene discutir en clase un caso real y
polémico de uso indebido de voz sintética o de un error factual
generado por IA en un medio conocido. Partir de un caso concreto,
y no de la norma abstracta, facilita que los estudiantes entiendan
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por qué cada item de la lista existe y qué consecuencia real busca
prevenir.

Actividad practica

En grupos, los estudiantes aplican la lista de verificacion
ética del Recurso practico a un contenido que hayan producido con
apoyo de IA en capitulos anteriores (un guion de ChatGPT, una
narracién de ElevenLabs o una pieza musical de Suno). Por cada
item que no puedan marcar como cumplido, deben proponer una
accioén concreta para resolverlo antes de considerar el contenido
listo para publicacidn.

Recurso practico: lista de verificacion ética para productores
de radio y podcast

Aplica esta lista antes de publicar cualquier contenido
sonoro producido con apoyo de inteligencia artificial. Marca cada
item y anota, en observaciones, la accion tomada cuando no se
cumple.

Item a verificar Cumple Observaciones

Se declara de forma explicita en qué partes

del contenido se uso IA generativa. DSi O No
Los datos, cifras o afirmaciones generados
por IA fueron verificados en una fuente OSi ONo

primaria.

Se reviso el resultado en busca de sesgos
informativos o representaciones OSi ONo
estereotipadas.

Se cuenta con consentimiento explicito
para clonar o sintetizar la voz de una Osi ONo
persona real.

Se verificaron los derechos de uso del
material (texto, musica o voz) generado OSi ONo
por la herramienta.
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Item a verificar Cumple Observaciones

Los datos de fuentes o entrevistados no se
cargaron en herramientas sin garantias de OSi ONo
privacidad.

Existe una persona responsable,
identificable, de la validacién editorial final | O Si O No
del contenido.

El contenido generado no sustituye una
decision editorial que debia tomar un OSi ONo
profesional.

Se document6 qué herramienta y qué
versién se usd, por si debe auditarse OSi ONo
después.

El resultado se sometio al mismo estandar
de calidad que un contenido producido sin | OSi [ No
1A.

4.13 Cierre del capitulo

Este capitulo no ha buscado desalentar el uso de las
herramientas descritas en el Capitulo 2, sino delimitar con
precision el espacio que debe seguir ocupando el criterio humano:
verificar lo que la maquina genera, declarar cuando se usd, proteger
a las fuentes y a las audiencias, y asumir la responsabilidad final por
lo que se publica. El Capitulo 5 amplia esta discusion hacia un
terreno donde estos mismos riesgos se vuelven especialmente
sensibles: la desinformacién, la posverdad y el papel de las radios
comunitarias frente a los contenidos generados por IA.
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Capitulo 5

Posverdad, desinformacion y radios
comunitarias frente a la inteligencia
artificial

Objetivos de aprendizaje

- Explicar cdmo la IA generativa intensifica los riesgos de posverdad y
desinformacién en la radio y el podcast.

- Identificar los distintos tipos de contenido sonoro engafioso: guiones
fabricados, voces clonadas y manipulacién de audio.

- Valorar el papel especifico de las radios comunitarias frente a la desinformacion
en sus territorios.

- Aplicar un protocolo de verificacion antes de emitir o publicar un contenido
asistido por IA.
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5.1 La transformacion del ecosistema informativo

Los capitulos anteriores mostraron como la IA generativa
amplia lo que un productor sonoro puede hacer con menos tiempo
y menos recursos. Esa misma capacidad, sin embargo, estad
disponible para quien busca producir informacion falsa con la
misma facilidad. Von Sikorski y Hameleers (2025), en su revision
sobre las implicaciones de la IA para el periodismo y la
comunicacion de masas, documentan que el ecosistema
informativo actual combina, por primera vez, una produccion de
contenido verificado y una produccion de contenido engafoso que
usan exactamente las mismas herramientas. Este capitulo examina
esa tension aplicada especificamente a la radio y al podcast.

Esta simetria de herramientas es, precisamente, lo que
distingue el momento actual de etapas anteriores de la
desinformacién: no se trata de que existan nuevas herramientas
exclusivas para engaiiar, sino de que las mismas seis herramientas
descritas en el Capitulo 2, utiles para producir un programa
educativo riguroso, pueden emplearse, sin ninguna modificacion
técnica, para fabricar contenido falso igual de convincente. Esa
doble cara de cada herramienta es el hilo que recorre todo este
capitulo.

5.2 Posverdad y desinformacion

Conviene distinguir dos términos que suelen usarse como
sindnimos sin serlo: la posverdad describe un contexto en el que la
emocion y la creencia personal pesan mas que el hecho verificable,
mientras que la desinformacién es la difusion deliberada de
contenido falso con intencién de engafiar. Vaccari y Chadwick
(2020), en uno de los estudios pioneros sobre el impacto de los
videos sintéticos en la confianza informativa, muestran que incluso
los espectadores que sospechan que un contenido pudo ser
manipulado terminan reportando mayor incertidumbre general
hacia las noticias, y no solo desconfianza hacia el contenido
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especifico. Ese efecto, advierten, erosiona la confianza en el sistema
informativo como tal, mas alla del caso puntual que lo origina.

Para un laboratorio de radio, esta distincion conceptual
tiene una implicacion pedagogica concreta: ensefiar a reconocer la
desinformacion deliberada (una cifra inventada, una voz clonada
sin consentimiento) es relativamente sencillo una vez que se
dispone de un protocolo, pero ensefiar a navegar un clima de
posverdad, donde la audiencia puede preferir una version
emocionalmente satisfactoria de los hechos aunque exista
evidencia en contrario, exige ademds una reflexién sobre el propio
rol del comunicador como mediador de confianza, tema que se
retoma en la seccion 5.6.

5.3 Inteligencia artificial y produccion de contenidos
enganosos

Alamin et al. (2026), en una revision sistemadtica sobre
medios sintéticos y desinformacién politica, proponen un modelo
de ‘"desestabilizacion epistémica” para describir como la
multiplicacion de contenido generado por IA dificulta, incluso a
una audiencia atenta, distinguir de forma consistente lo verificado
de lo fabricado. A diferencia de la desinformacién tradicional, que
requeria cierto esfuerzo de produccion, las herramientas descritas
en el Capitulo 2 permiten generar un guion, una voz o una pieza
musical falsamente atribuida en cuestion de minutos, lo que
multiplica tanto el volumen como la velocidad de circulacion de
contenido potencialmente engafioso.

El modelo de desestabilizacion epistémica de Alamin et al.
(2026) identifica, ademas, un efecto acumulativo poco intuitivo: no
hace falta que la audiencia crea un contenido falso especifico para
que la desinformacion surta efecto, basta con que la sola posibilidad
de que exista contenido fabricado le reste certeza a todo lo demas,
incluido el contenido genuino. Este efecto acumulativo es, en buena
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medida, el que conecta este capitulo con el escepticismo
generalizado que se describe en la seccidn 5.6.

5.4 Contenidos sintéticos y manipulacion audiovisual y
sonora

Raemy et al. (2025), en su estudio sobre deepfakes y
periodismo, distinguen entre manipulaciones superficiales del
audio o el video (recortes, cambios de contexto) y manipulaciones
sintéticas profundas, donde el contenido completo, una voz, un
rostro, una escena, es generado por un sistema de IA sin que haya
existido un registro real equivalente. Esta distincion importa para
la radio: un audio recortado de forma engafiosa es mas facil de
detectar comparandolo con la grabacion original, pero una voz
enteramente sintética, generada con una herramienta como las
descritas en el Capitulo 2, no tiene ningtin original con el cual
contrastarla.

Esta ausencia de un original con el cual comparar obliga a
desplazar el criterio de verificacion desde la pregunta ";coincide

U

esto con la grabacion real?" hacia la pregunta ";existe evidencia
independiente de que este evento ocurrio?": en lugar de buscar una
discrepancia con un audio previo, quien verifica debe reconstruir el
hecho a partir de fuentes distintas al propio contenido sonoro. Ese
cambio de enfoque es, precisamente, el que estructura el protocolo

de verificacion que propone la seccién 5.12.
5.5 Clonacion de voz y contenidos falsificados

La clonacion de voz, ya descrita en el Capitulo 2 a proposito
de ElevenLabs y revisada desde su dimensidn ética en el Capitulo 4,
adquiere aqui una dimensién adicional: la de arma de
desinformacién. Raemy et al. (2025) documentan casos donde una
voz clonada de una figura publica fue usada para atribuirle
declaraciones que nunca hizo, y advierten que la facilidad técnica
para lograr resultados convincentes ha superado, por ahora, la
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capacidad regulatoria e incluso la capacidad de deteccion técnica
disponible para el publico general. En un contexto de radio
comunitaria, este riesgo es doblemente sensible: una voz clonada
de un lider local o de una autoridad puede sembrar confusion en
una comunidad con menos herramientas para verificarla.

Frente a este riesgo, una radio o un laboratorio
universitario puede adoptar una postura activa antes de que ocurra
un incidente: informar publicamente, de forma periddica, que
existen herramientas capaces de clonar cualquier voz, incluida la de
sus propios locutores, y establecer de antemano un canal claro por
el cual la audiencia pueda verificar si una declaracion atribuida al
medio es auténtica. Esta prevencion, mds econémica que cualquier
desmentido posterior, traslada parte de la responsabilidad de
deteccidn hacia una audiencia ya alertada.

5.6 El problema de la credibilidad en radio y podcast

Amigo y Porlezza (2025) encuentran, en su estudio sobre la
autoridad periodistica en Suiza, que la credibilidad de un medio no
depende solo de la exactitud de lo que publica, sino de la
percepcidn sostenida de que existe alguien humano y responsable
detras de cada contenido. Von Sikorski y Hameleers (2025) afiaden
un matiz importante: una vez que la audiencia sabe que la IA puede
generar voces y contenidos indistinguibles de los humanos, tiende
a desconfiar en mayor medida incluso de contenido genuino, un
efecto conocido como escepticismo generalizado. Para la radio y el
podcast, esto significa que la credibilidad ya no se gana solo con
precisiéon informativa, sino también con transparencia explicita
sobre el propio proceso de produccion.

Este escepticismo generalizado plantea una paradoja
incémoda para cualquier medio que use IA de forma responsable:
cuanto mas se habla publicamente de los riesgos de la
desinformacién sintética, mds crece la sospecha hacia todo
contenido sonoro, incluido el producido con total honestidad. La
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Unica salida sostenible frente a esa paradoja, segtin sugiere la propia
investigacion de Amigo y Porlezza (2025), no es evitar el tema, sino
construir una reputacion de transparencia consistente a lo largo del
tiempo, de modo que la audiencia aprenda a confiar en un medio
concreto precisamente por lo que declara, y no a pesar de ello.

5.7 Radios comunitarias y comunicacion responsable

Las radios comunitarias ocupan un lugar particular frente
a este panorama: suelen operar con menos recursos técnicos que un
medio comercial, pero con un vinculo de confianza mas directo y
cotidiano con su audiencia, construido a lo largo de afios de
presencia territorial. Ese vinculo es, al mismo tiempo, un activo y
una vulnerabilidad: un activo, porque una comunidad que confia
en su radio local puede acudir a ella para contrastar un rumor o una
pieza de desinformacion circulando en redes sociales; una
vulnerabilidad, porque esa misma confianza puede ser explotada si
un contenido falso llega a emitirse sin la verificacién adecuada.
Alamin et al. (2026) documentan precisamente que la erosion de la
confianza publica avanza con mayor rapidez en contextos donde las
instituciones mediadoras, como una radio comunitaria, no cuentan
con protocolos claros de verificacion frente a los nuevos formatos
de desinformacion.

5.8 Verificacion de informacidon antes de la emision

Ufarte Ruiz et al. (2021) ubican la verificacién previa a la
publicacion como la accion mas urgente frente a la automatizacion,
y esta recomendacidn se vuelve todavia mds critica en un contexto
de emisién en vivo, donde no existe la posibilidad de retirar un
contenido después de que sali6 al aire. La verificacion no deberia
tratarse como un paso opcional reservado para notas especiales,
sino como una rutina aplicada de forma sistemdtica a cualquier
contenido que incluya datos, citas o materiales generados con
apoyo de IA, sin importar cudn rutinario parezca el programa.
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En un programa en vivo, donde no siempre es posible
aplicar el protocolo completo con calma, conviene distinguir entre
una verificacion previa, aplicable a todo el material preparado antes
de salir al aire, y un criterio de emergencia para lo que surge
durante la transmision: cualquier dato o afirmacion no verificada
que aparezca de forma espontdnea (por ejemplo, en una llamada de
un oyente) deberia presentarse explicitamente como no
confirmada, en vez de tratarse con la misma autoridad que un
contenido ya contrastado.

5.9 Fuentes, trazabilidad y contraste de informacion

Un contenido verificable no es solo un contenido correcto,
sino un contenido cuyo origen puede rastrearse. Ufarte Ruiz et al.
(2021) recomiendan documentar, para cada dato relevante incluido
en un contenido, cudl fue la fuente original y en qué momento se
contrastd, de modo que cualquier correcciéon posterior pueda
hacerse sobre una base clara. Esta practica, sencilla en apariencia,
es la que permite distinguir con rapidez un error de buena fe,
corregible con una fuente adicional, de una fabricacion deliberada
que requiere una respuesta editorial distinta.

Esta misma trazabilidad deberia extenderse a las
herramientas de IA utilizadas en el proceso: documentar qué
asistente gener6 un primer borrador de guion, qué herramienta
compuso una pieza musical o sintetizdo una voz de referencia,
permite reconstruir con precision, ante cualquier duda posterior,
en qué punto exacto del proceso pudo introducirse un error o un
sesgo, en lugar de tener que revisar la produccion completa desde
cero.

5.10 Alfabetizacion mediatica e informacional

Ninguna de las medidas anteriores es sostenible si se limita
al equipo de produccién: von Sikorski y Hameleers (2025) sostienen
que la respuesta mas duradera frente a la desinformacion asistida
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por IA pasa por fortalecer la capacidad de la propia audiencia para
reconocer estos contenidos, no solo la capacidad del medio para
evitarlos. Una radio comunitaria o un laboratorio universitario
estdn en una posicion privilegiada para asumir este papel educativo,
mediante segmentos breves que expliquen a la audiencia como
reconocer una voz sintética, por qué contrastar una noticia antes
de compartirla, o qué preguntas hacerse frente a un contenido
sorprendente antes de darlo por cierto.

5.11 Estrategias para enfrentar la desinformaciéon

De los apartados anteriores se desprenden cuatro
estrategias complementarias, ninguna suficiente por si sola:
verificar sistemdticamente antes de emitir (seccion 5.8),
documentar la trazabilidad de cada fuente (seccion 5.9), educar a la
audiencia en alfabetizacién mediatica (seccion 5.10), y declarar con
transparencia cuando se usé IA en la produccién, como ya se
plante6 en el Capitulo 4. Alamin et al. (2026) subrayan que estas
estrategias funcionan mejor cuando se aplican de forma combinada
y sostenida, y no como una respuesta puntual activada tnicamente
después de que un error o un engaiio ya salié al aire.

5.12 Propuesta de protocolo de verificacion para
contenidos sonoros

Para que las estrategias anteriores se traduzcan en una
practica concreta del laboratorio, este capitulo propone un
protocolo de siete pasos, presentado en el Recurso practico, que
recoge tanto las recomendaciones de verificacién de Ufarte Ruiz et
al. (2021) como las exigencias de transparencia y responsabilidad de
Gonzalez Esteban y Sanahuja (2023). El protocolo estd pensado para
aplicarse antes de cualquier emision o publicacion que incluya
contenido generado o asistido por IA, sin importar si se trata de un
boletin informativo, un episodio de podcast o un programa musical
con locucion generada.
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Para el docente

Antes de aplicar el protocolo del Recurso practico como
ejercicio de clase, conviene proyectar un ejemplo real (ficticio para
el ejercicio, si el docente lo prefiere) de un audio con una cifra falsa
o una voz clonada, y pedir a los estudiantes que intenten detectarlo
sin conocer aun el protocolo. La dificultad de la tarea, hecha
explicita antes de la solucion, suele ser el mejor argumento para que
valoren la utilidad de un protocolo sistematico en lugar de confiar
en su propio criterio no entrenado.

Actividad practica

En grupos, los estudiantes seleccionan un contenido
sonoro breve producido en capitulos anteriores del curso (un guion,
una narracion o una pieza musical generada con IA) y lo someten
al protocolo de siete pasos del Recurso practico. Para cada paso que
no puedan marcar como cumplido, deben proponer la accion
concreta necesaria antes de considerar el contenido listo para su
emision publica.

Recurso practico: protocolo de verificacion antes de publicar

o emitir un contenido generado o asistido por IA

Aplica estos siete pasos antes de emitir o publicar cualquier
contenido sonoro que incluya texto, voz o musica generados o
asistidos por inteligencia artificial.

Paso Pregunta de verificaciéon Cumple

;De donde proviene el dato, la cifra, la voz o
el fragmento sonoro? ;Es una fuente primaria | 0 Si [ No
identificable?

1. Identificar el
origen

2. Contrastar
con una fuente
independiente

¢;La misma informacién aparece confirmada

en al menos una fuente distinta y confiable? bsi ONo
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Paso Pregunta de verificaciéon Cumple
. ;Alguna parte del contenido (texto, voz
3. Revisar el engunap . .( SR ,
musica) fue generada o asistida por IA? ;Se OSi ONo
uso de IA . L
declarard esto a la audiencia?
+El contenido generado favorece una version
4. Detectar g ,
. de los hechos sin presentar el contraste OSi ONo
posibles sesgos - 2
correspondiente?
5. Verificar +Se usd una voz sintética o clonada? De ser
voces e asi, ;existe consentimiento explicito de la OSi ONo
identidades persona real?
6. Confirmar ;El material (musica, texto, imagen)
derechos de generado por IA puede publicarse sin OSi ONo
uso restricciones legales?
7. Autorizacion | ;Una persona identificable revisd y aprobo el ,
o . s . OSi ONo
editorial final contenido antes de su emisién o publicacion?

5.13 Cierre del capitulo

La posverdad y la desinformacién no son fendémenos
nuevos, pero la IA generativa cambia su escala: lo que antes exigia
tiempo, equipo y cierta pericia técnica hoy puede producirse en
minutos y con resultados cada vez mas convincentes. Frente a ese
cambio de escala, la respuesta mds so6lida no es rechazar las
herramientas descritas en el Capitulo 2, sino aplicar con disciplina
el protocolo de verificacidon de este capitulo y sostener el vinculo de
confianza que, en el caso de las radios comunitarias, sigue siendo
su activo mas valioso. El Capitulo 6 retoma esta misma
responsabilidad desde una perspectiva pedagogica: como ensefiar y
aprender a producir con IA sin renunciar a ninguno de los
principios revisados hasta aqui.
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PARTE III

INTELIGENCIA ARTIFICIAL, EDUCACION E
INNOVACION
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Capitulo 6

Pedagogias activas para ensefar y aprender
con inteligencia artificial

Objetivos de aprendizaje

- Distinguir un uso meramente instrumental de la IA de un uso
pedagdgicamente intencionado.

- Disefiar actividades de produccion sonora bajo metodologias de Aprendizaje
Basado en Retos y en Proyectos.

- Incorporar gamificacion y colaboracion internacional (COIL) a proyectos de
radio y podcast asistidos por IA.

- Reconocer las competencias docentes y estudiantiles que exige ensefiar y
aprender en entornos mediados por IA.
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6.1 Inteligencia artificial y transformacion de los
procesos educativos

;Qué cambia realmente en un aula cuando se introduce 1A
generativa, mas alla de las herramientas que los estudiantes usan
para entregar una tarea? Crompton y Burke (2023), tras revisar el
estado del campo en educacion superior, concluyen que el cambio
mas profundo no ocurre en las herramientas mismas, sino en el tipo
de actividad que el docente decide disefar a su alrededor. Los
capitulos anteriores de este libro se ocuparon de qué puede hacer
la TA en la produccion sonora; este capitulo se ocupa de una
pregunta distinta, y quizds mds determinante para un docente:
como convertir esas capacidades técnicas en experiencias de
aprendizaje que realmente formen al estudiante, y no solo le
faciliten un atajo.

Esa distincién no es solo tedrica. Chiu et al. (2023)
advierten que buena parte de la literatura sobre IA en educaciéon
describe con entusiasmo lo que las herramientas pueden hacer,
pero dedica mucha menos atencion a documentar como debe
redisefiarse la actividad de aprendizaje para aprovechar ese
potencial sin renunciar al desarrollo de competencias propias del
estudiante. Este capitulo intenta llenar ese vacio con propuestas
concretas, aplicables directamente al laboratorio de radio, y no con
recomendaciones generales que cualquier asignatura podria
adoptar sin cambios.

6.2 Del uso instrumental al uso pedagogico de la IA

Existe una diferencia importante entre pedir a un
estudiante que use ChatGPT para redactar un guion, y disefiar una
actividad donde ese mismo uso obligue a ejercitar una competencia
concreta: comparar dos borradores generados, justificar por qué
uno es editorialmente mejor, o detectar un dato que la herramienta
inventd. Chiu et al. (2023), en su revision sistemdtica sobre
oportunidades y desafios de la IA en educacion, advierten que
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buena parte de las implementaciones actuales se quedan en el
primer nivel, meramente instrumental, sin llegar a disediar la
reflexion pedagogica que transformaria ese uso en aprendizaje
efectivo. Este capitulo propone cinco metodologias concretas para
dar ese salto.

6.3 Aprendizaje Basado en Retos (ABR)

El Aprendizaje Basado en Retos parte de un problema real,
vinculado a la comunidad universitaria o al entorno cercano, que
los estudiantes deben resolver produciendo un contenido sonoro
concreto. Un reto tipico para el Laboratorio de Radio podria ser: "la
comunidad universitaria desconoce los servicios de bienestar
estudiantil disponibles; produzcan una serie de tres capsulas
informativas que lo resuelvan". Ogunleye et al. (2024), en su
revision sobre usos de IA generativa en practicas de enseflanza,
documentan que este tipo de retos auténticos, con una audiencia
real mds alld del docente, incrementa de forma consistente la
motivacion de los estudiantes para revisar con cuidado lo que una
herramienta de IA genero, precisamente porque el resultado va a
ser escuchado por alguien fuera del aula.

Un reto bien planteado necesita, ademas, un criterio claro
de cudndo estd resuelto: no basta con que las cdpsulas se
produzcan, sino que la propia comunidad universitaria las escuche
y las encuentre utiles. Por eso conviene cerrar cada reto con una
instancia de difusion real, publicarlas en la radio del laboratorio,
compartirlas en las redes de bienestar estudiantil, y no solo con una
calificacion interna que nunca sale del aula. Esa exigencia de
audiencia real es, en el fondo, la misma que sostiene el principio de
transparencia hacia la audiencia presentado en el modelo PIA-
Podcast del Capitulo 3.
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6.4 Aprendizaje Basado en Proyectos (ABP)

A diferencia del ABR, que parte de un problema puntual y
suele resolverse en pocas semanas, el Aprendizaje Basado en
Proyectos organiza todo un semestre alrededor de un producto
sonoro extenso: una temporada de podcast, un noticiero semanal o
una serie documental. Wang et al. (2024), en una revision
sistemadtica sobre IA en educacion, encuentran que los proyectos de
larga duraciéon son especialmente adecuados para introducir
progresivamente distintas herramientas de IA en distintas fases,
replicando de hecho la 1dgica del flujo de produccion descrito en el
Capitulo 2: investigaciéon con NotebookLM en las primeras
semanas, voces con ElevenLabs a mitad de semestre, y edicidén con
Descript en las altimas entregas.

Esa extensién temporal tiene una ventaja adicional que el
ABR no ofrece: permite observar si el criterio del estudiante frente
a la IA mejora con el tiempo, y no solo si produjo un buen resultado
puntual. Un docente puede, por ejemplo, comparar como un
mismo estudiante corrigio los borradores generados por IA en la
semana 3 frente a como lo hace en la semana 12, y usar esa
comparacion como evidencia de aprendizaje real, en linea con la
evaluacion de procesos que se retoma con mas profundidad en el
Capitulo 7.

6.5 Gamificacion y aprendizaje con IA

Convertir el proceso de produccién en un juego con reglas,
puntos o niveles puede parecer un recurso menor frente a
metodologias mas estructuradas como el ABP, pero su efecto sobre
la motivaciéon no es menor. Una dindmica sencilla para el
laboratorio consiste en otorgar "insignias” por dominar cada
herramienta del Capitulo 2 (una insignia por dominar ChatGPT
para guion, otra por ElevenLabs, y asi sucesivamente), de modo que
el avance técnico del estudiante se vuelva visible para él mismo y
para sus compafieros. Ogunleye et al. (2024) documentan que estos
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elementos ludicos funcionan mejor cuando se aplican a tareas ya
significativas, como las de un reto o un proyecto real, y no como
una capa decorativa afiadida a una tarea rutinaria sin sentido
propio.

Adi et al. (2026), en una revision integradora sobre
gamificacion potenciada por IA, muestran que la propia
inteligencia artificial puede resolver una de las limitaciones cldsicas
de la gamificacion educativa: la dificultad de ajustar la dificultad del
reto a cada estudiante. Aplicado al laboratorio, esto podria
traducirse en insignias de dificultad creciente que el propio sistema
ajuste segun el desempeiio previo del estudiante, en lugar de un
esquema unico de insignias igual para todo el grupo, aunque los
autores advierten que ese ajuste automatico nunca deberia sustituir
la retroalimentacién cualitativa que solo un docente puede ofrecer
sobre una decision editorial concreta.

6.6 COIL y colaboracidén internacional

El aprendizaje colaborativo internacional en linea,
conocido por su sigla en inglés COIL, conecta a estudiantes de
universidades distintas para desarrollar un proyecto compartido de
forma virtual, sin que ninguno de los dos grupos deba viajar.
Aplicado al laboratorio de radio, un proyecto COIL podria enfrentar
a estudiantes de la Universidad Estatal de Bolivar con un grupo
homodlogo de otro pais, cada uno investigando y produciendo su
propia mitad de un episodio de podcast sobre un tema comun, para
luego integrar ambas partes en un mismo producto final. Las
herramientas de IA descritas en capitulos anteriores facilitan
justamente el reto logistico habitual de este tipo de colaboracion:
traducir guiones, adaptar tonos culturales distintos o sincronizar
estilos de edicion entre dos equipos que nunca se reunen
fisicamente.

El mayor riesgo de un proyecto COIL no suele ser técnico
sino de coordinaciéon: dos calendarios académicos distintos, dos
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husos horarios y, a veces, dos idiomas de trabajo. Wang et al. (2024)
documentan que los proyectos internacionales mediados por
tecnologia funcionan mejor cuando cada equipo mantiene
autonomia sobre su propia mitad del producto y solo se sincroniza
en puntos de integracion previamente acordados, en lugar de
intentar coproducir cada fase de forma simultdnea. Para un
episodio de podcast, esto podria significar que cada universidad
graba su propia mitad de la entrevista de forma independiente, y la
integracion ocurre unicamente en la fase de Producir del modelo
PIA-Podcast.

6.7 Disefo de actividades de aprendizaje con IA

Mas alld de la metodologia elegida, toda actividad bien
disefiada con IA comparte una misma estructura minima: un
objetivo de aprendizaje explicito que no dependa unicamente de la
herramienta, un momento definido en el que el estudiante deba
ejercer criterio propio sobre lo que la IA generd, y un criterio de
evaluacion que valore precisamente ese criterio y no solo el
resultado técnico final. Chiu et al. (2023) insisten en que disefiar
hacia atrds, partiendo del objetivo de aprendizaje antes de elegir la
herramienta, es lo que distingue una actividad pedagdgicamente
solida de una simple demostracion tecnoldgica sin proposito
formativo claro.

6.8 El podcast como recurso pedagdgico

El podcast no es solo el objeto de estudio de este libro, sino
también, por derecho propio, un recurso pedagdgico con ventajas
especificas: obliga a sintetizar una idea en un formato lineal, exige
cuidar la claridad oral tanto como el contenido, y produce un
artefacto compartible que el estudiante puede mostrar fuera del
aula. Do et al. (2025) documentan, en un estudio sobre podcasts
educativos personalizados mediante 1A, que convertir un mismo
contenido académico en formato podcast, adaptado al perfil de
quien escucha, mejora tanto el disfrute percibido como los
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resultados de aprendizaje reportados por los propios estudiantes,
un hallazgo directamente aplicable a cualquier asignatura que
decida usar el podcast como recurso, mas alla de la Produccion de
Radio.

Esto abre una posibilidad concreta de colaboraciéon dentro
de la propia universidad: un docente de otra asignatura, historia
local, biologia, derecho, podria acudir al Laboratorio de Radio para
producir, junto a los estudiantes de Produccién de Radio II, un
podcast que resuma un tema de su materia. El estudiante de
comunicacion practica el modelo PIA-Podcast con un contenido
real ajeno a su propia disciplina, y el docente visitante obtiene un
recurso didactico que puede reutilizar en sus propias clases, una
forma sencilla de vincular la asignatura con el resto de la oferta
académica de la universidad.

6.9 Produccion sonora como estrategia de aprendizaje
activo

Producir un contenido sonoro obliga a tomar decisiones
constantes, qué informacién incluir, cémo ordenarla, qué tono
usar, cuando corta, de un modo que la lectura pasiva de un texto no
exige. Wang et al. (2024) sefialan que las estrategias de aprendizaje
activo, entendidas como aquellas donde el estudiante produce algo
en lugar de solo recibir contenido, muestran resultados mds
consistentes cuando se combinan con herramientas de [A que
reducen la barrera técnica de entrada, permitiendo que el
estudiante dedique su esfuerzo cognitivo a la decision editorial y no
al manejo técnico del software. La produccion sonora asistida por
IA, en ese sentido, no reemplaza el aprendizaje activo: lo hace mas
accesible para un estudiante sin formacion técnica previa.

Vale la pena seifialar, sin embargo, que reducir la barrera
técnica no es un beneficio automatico: si el tiempo ganado en
edicion no se reinvierte deliberadamente en la decision editorial, el
estudiante simplemente produce mas rapido sin aprender mas. Por
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eso conviene que cada actividad de este capitulo incluya una
instruccion explicita sobre qué hacer con ese tiempo liberado,
revisar dos veces el guion, escuchar el episodio completo antes de
publicarlo, pedir retroalimentacién a un compafiero, en lugar de
asumir que el ahorro de tiempo se traduce, por si solo, en un mejor
aprendizaje.

6.10 Competencias docentes para integrar IA

Ningtn disefio de actividad descrito en este capitulo es
sostenible si el propio docente no domina, al menos de forma
basica, las herramientas que pide usar a sus estudiantes. Crompton
y Burke (2023) identifican la falta de formacién docente como una
de las principales barreras para una integracion pedagdgicamente
solida de la IA en la educacion superior, por encima incluso de la
disponibilidad de infraestructura tecnologica. Para un docente de
radio y podcast, esto se traduce en una recomendacion concreta:
probar personalmente cada herramienta del Capitulo 2 en un
proyecto propio antes de asignarla como tarea, de modo que pueda
anticipar sus limitaciones reales y no solo las que describe la
literatura.

6.1 Competencias del estudiante en entornos mediados
por IA

Del lado del estudiante, Ogunleye et al. (2024) proponen
distinguir entre una competencia técnica, saber operar la
herramienta, y una competencia critica, saber cuando confiar en su
resultado y cuando cuestionarlo. La segunda es, con diferencia, la
mas dificil de formar y la que este libro ha intentado desarrollar en
cada capitulo: verificar un dato generado (Capitulo 4), reconocer un
posible sesgo (Capitulo 4), o detectar un contenido sintético
potencialmente engafioso (Capitulo 5). Un estudiante que domina
técnicamente cinco herramientas de IA, pero que acepta sin
cuestionar cualquier resultado que producen, no ha desarrollado la
competencia que este libro considera central.
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Esta distincién tiene una implicaciéon practica para la
evaluacion: un estudiante técnicamente menos habil, pero que
documenta con cuidado por qué corrigioé una sugerencia de la IA,
demuestra mds competencia critica que otro que entrega un
producto técnicamente impecable sin haber cuestionado ninguna
de las decisiones que la herramienta tomé por él. El Capitulo 7
retoma esta misma idea al proponer una rubrica que evalua
explicitamente el uso critico de la IA como criterio independiente
del resultado técnico final.

6.12 Del consumidor al creador de contenidos

Buena parte de los estudiantes que llegan al Laboratorio de
Radio ya son consumidores habituales de podcasts, pero pocos han
producido uno propio antes de la asignatura. El transito de
consumidor a creador es, en si mismo, un cambio de postura frente
al contenido: quien produce empieza a notar decisiones editoriales
que antes pasaban desapercibidas, y desarrolla una mirada mas
critica también como oyente de otros programas. Las herramientas
de IA descritas en este libro, al reducir la barrera técnica de entrada,
aceleran ese transito: un estudiante puede producir un episodio
completo desde la primera semana del curso, en lugar de dedicar la
mayor parte del semestre a dominar un software de edicién antes
de poder crear algo propio.

Un ejercicio sencillo para hacer visible este cambio de
postura es pedir a los estudiantes, en la primera semana del curso,
que escriban una breve resefia critica de un podcast que ya
escuchan habitualmente, sefialando qué harian distinto si lo
produjeran ellos. Repetir el mismo ejercicio al final del semestre,
sobre el mismo podcast, suele revelar cuanto cambi6 su mirada: lo
que antes describian en términos de gustos personales, empiezan a
describirlo en términos de decisiones editoriales concretas, una
seflal clara de que el trdnsito de consumidor a creador
efectivamente ocurrio.
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6.13 Ejemplo de secuencia didactica con IA y produccion
sonora

A modo de sintesis, una secuencia diddctica de cuatro
semanas para el Laboratorio de Radio podria organizarse asi: en la
semana 1, los estudiantes reciben el reto (ABR) y usan ChatGPT y
NotebookLM para investigar el tema asignado; en la semana 2,
aplican el modelo PIA-Podcast del Capitulo 3 para planificar y
guionizar su episodio, sometiendo el guion generado a la lista de
verificacion ética del Capitulo 4; en la semana 3, producen las voces
con ElevenLabs, la musica con Suno y editan con Descript,
siguiendo el flujo de integracion descrito en el Capitulo 2; y en la
semana 4, aplican el protocolo de verificacion del Capitulo 5 antes
de publicar el episodio final en la parrilla de programacion del
laboratorio, cerrando asi el ciclo completo que este libro ha
desarrollado capitulo a capitulo.

Para el docente

Antes de lanzar un proyecto ABP de semestre completo,
conviene pilotarlo primero como un reto de ABR de dos o tres
semanas con el mismo tema. Un piloto corto permite detectar qué
instrucciones de IA generan mejores resultados y qué fricciones
técnicas pueden anticiparse, antes de comprometer un semestre
entero con una secuencia que todavia no ha sido probada en la
practica del propio laboratorio.

Actividad practica

En equipos, los estudiantes eligen entre disefiar un reto
(ABR) o un proyecto (ABP) de produccién sonora para un curso o
audiencia real de su universidad, y completan el modelo de diseiio
del Recurso practico. Al finalizar, cada equipo presenta su
propuesta al resto de la clase y recibe retroalimentacion sobre la
claridad del objetivo de aprendizaje y la pertinencia de las
herramientas de IA seleccionadas para cada fase.
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Recurso practico: modelo de actividad ABP/ABR para
produccion de un podcast educativo

Completa cada fila para diseiar tu propia actividad de
Aprendizaje Basado en Retos o en Proyectos, usando como
referencia la secuencia didéctica descrita en la seccién 6.13.

Tu decision para este

Elemento del disefio
proyecto

Reto o pregunta detonadora

Producto sonoro final esperado

Fases del proceso (secuencia de trabajo)

Herramientas de IA a utilizar en cada fase

Rol especifico del docente durante el proceso

Criterios de evaluacién del producto final

6.14 Cierre del capitulo

Ninguna de las cinco metodologias revisadas en este
capitulo depende, en el fondo, de la inteligencia artificial: el
Aprendizaje Basado en Retos, el ABP, la gamificacién y la
colaboracién internacional existian antes de que ChatGPT o
ElevenLabs estuvieran disponibles, y seguiran siendo validas si
estas herramientas concretas cambian o desaparecen. Lo que este
capitulo ha intentado mostrar es como esas metodologias, ya
probadas en la pedagogia, se potencian cuando se combinan con las
herramientas descritas en los capitulos anteriores, sin perder de
vista que la tecnologia acompaiia el disefio pedagogico y no al revés.

El Capitulo 7 completa esta discusion abordando un
aspecto que toda metodologia activa termina enfrentando tarde o
temprano: como evaluar de forma justa un producto sonoro
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asistido por IA, y cdmo garantizar que ese mismo proceso incluya a
todos los estudiantes.
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Capitulo 7

Evaluacion, inclusion y adaptaciones
curriculares en la era de la IA

Objetivos de aprendizaje

- Disefiar formas de evaluacion auténtica que valoren el proceso y no solo el
producto sonoro final.

- Construir rabricas que incluyan el uso responsable de la A como criterio
explicito de evaluacion.

- Identificar adaptaciones curriculares concretas para incluir distintas
necesidades de aprendizaje en el laboratorio.

- Aplicar una rabrica y una matriz de adaptaciones a un proyecto sonoro
producido con apoyo de IA.
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7.1 El desafio de evaluar en contextos de inteligencia
artificial

Evaluar un guion, una narracién o una pieza musical se
complica cuando cualquiera de esos elementos pudo haber sido
generado, en parte, por una herramienta de IA. Xia et al. (2024), en
una revision sobre cémo la IA generativa transforma la evaluaciéon
en educacidon superior, documentan que buena parte de los
instrumentos de evaluacion usados hoy fueron disefiados antes de
que estas herramientas existieran, y por eso miden aspectos,
ortografia correcta, estructura convencional, que una IA resuelve
sin esfuerzo, dejando sin evaluar precisamente lo que si exige
criterio humano: la decisién editorial detras del resultado final.

Este desajuste entre lo que mide una rdbrica tradicional y
lo que realmente distingue a un estudiante competente no es
exclusivo de la produccion sonora, pero adquiere aqui una urgencia
particular: un guion redactado casi enteramente por ChatGPT
puede superar con facilidad los criterios de ortografia y estructura
de una rabrica antigua, sin que eso refleje ningtin aprendizaje
sustantivo sobre como contar una historia en formato sonoro. El
resto de este capitulo propone, precisamente, como redisefiar la
evaluacion para que vuelva a medir lo que importa.

7.2 Evaluacion tradicional frente a evaluacion auténtica

Una evaluacion tradicional suele calificar el producto
terminado comparandolo con un estindar fijo; una evaluaciéon
auténtica, en cambio, valora la capacidad del estudiante para
resolver un problema real, similar al que enfrentaria fuera del aula.
Xia et al. (2024) encuentran que este segundo enfoque resiste mejor
la presencia de la IA generativa, porque no basta con producir un
resultado técnicamente correcto: hay que justificar decisiones,
defender elecciones editoriales y responder a un contexto especifico
que ninguna herramienta puede anticipar por el estudiante.
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Una forma sencilla de introducir evaluacion auténtica en el
laboratorio es afiadir, a cualquier entrega de produccion sonora,
una breve defensa oral de cinco minutos donde el estudiante
explique por qué tomo ciertas decisiones editoriales y qué habria
cambiado si hubiera contado con menos tiempo o con una
audiencia distinta. Esta defensa, dificil de resolver iinicamente con
apoyo de una herramienta generativa, revela con rapidez la
diferencia entre un estudiante que operd una herramienta y uno
que ejercio un criterio propio sobre sus resultados.

7.3 Evaluar procesos ademas de productos

El Capitulo 6 propuso metodologias de Aprendizaje Basado
en Retos y en Proyectos que se desarrollan a lo largo de varias
semanas; evaluar solo el episodio final de esas metodologias
desperdicia buena parte de la evidencia de aprendizaje generada en
el camino. Chiu et al. (2023) recomiendan complementar la
evaluacion del producto con evidencia del proceso: los prompts que
el estudiante fue ajustando, las versiones descartadas de un guion,
o las notas donde explica por qué corrigio una propuesta de la IA.
Este tipo de evidencia procesual es, con frecuencia, mas reveladora
del aprendizaje real que el podcast terminado.

En términos précticos, esto puede implementarse pidiendo
a los estudiantes que conserven, en una misma carpeta compartida,
el historial de conversacion con la herramienta de IA utilizada,
junto con al menos dos versiones intermedias del guion o de la
mezcla de audio. Revisar ese historial no exige un analisis
exhaustivo por parte del docente: basta con revisar si existe
evidencia de iteracion y de criterio propio, en lugar de una tnica
version entregada sin rastro del proceso que la produjo.
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7.4 Evidencias de aprendizaje en actividades mediadas
por IA

¢Qué cuenta como evidencia de que un estudiante
aprendio6 algo, y no que simplemente supervisé6 una herramienta
que hizo el trabajo por éI? Wang et al. (2024), en su revisién
sistemadtica sobre IA en educacion, proponen recoger evidencia en
tres momentos distintos: antes de usar la herramienta (qué sabia el
estudiante), durante su uso (qué decisiones tom¢d frente a los
resultados generados) y después (qué cambid respecto a la primera
version). Un portafolio breve con estos tres momentos,
documentado a lo largo del semestre, ofrece una evidencia de
aprendizaje mucho mas sélida que una sola entrega final.

Este portafolio de tres momentos se integra con
naturalidad en el Laboratorio de Radio de la Universidad Estatal de
Bolivar descrito en el Capitulo 2: cada practica ya exige un registro
del prompt utilizado y del caso de aplicacidn, de modo que extender
ese registro a un breve comentario "antes / durante / después" no
representa una carga administrativa adicional significativa, sino un
pequeiio ajuste al formato de entrega que ya existe.

7.5 Disefo de rubricas para productos sonoros

Una rubrica util para un producto sonoro asistido por [A
necesita describir niveles de desempefio para dimensiones que van
mas alld de la técnica: contenido, estructura narrativa, calidad de
produccion, pero también uso critico de la IA y responsabilidad
editorial, como se detalla en el Recurso practico de este capitulo.
Xia et al. (2024) insisten en que una rubrica disefiada antes de que
existiera la [A generativa suele premiar, sin darse cuenta,
exactamente lo que una herramienta resuelve mejor que un
principiante, como la correccion gramatical, en lugar de premiar el
criterio editorial que este libro ha intentado formar capitulo a
capitulo.
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Al redactar los descriptores de cada nivel de desempefio de
la rabrica, conviene evitar formulaciones que un resultado
generado por IA satisfaga de forma automadtica, como "guion sin
errores gramaticales”, y preferir formulaciones que exijan una
justificacion propia, como "el guion refleja decisiones editoriales
argumentadas sobre el enfoque, el tono y la audiencia”. Este simple
cambio de redaccion traslada el peso de la evaluacion desde lo que
la herramienta puede producir hacia lo que solo el estudiante puede
aportar.

7.6 Criterios para evaluar el uso responsable de IA

El uso responsable de la IA, trabajado en profundidad en el
Capitulo 4, puede y debe convertirse en un criterio de evaluacion
explicito, no en un asunto de conciencia individual del estudiante.
Baig y Yadegaridehkordi (2024), en su revision sobre el uso de
ChatGPT en educacion superior, recomiendan que las instituciones
definan con claridad qué se espera declarar sobre el uso de IA en
una entrega, y que esa declaracion se evalte con el mismo rigor que
el contenido mismo. Aplicado a este libro, esto significa calificar
explicitamente si el estudiante completo la lista de verificacion ética
del Capitulo 4 antes de entregar su producto sonoro.

Baig y Yadegaridehkordi (2024) advierten, ademds, que
penalizar automaticamente cualquier uso de IA generativa suele
producir el efecto contrario al deseado: empuja a los estudiantes a
ocultar ese uso en vez de declararlo. Por eso el criterio de evaluacion
no deberia ser ";uso IA o no?", sino ";usé la IA de forma declarada,
verificada y con criterio propio?", coherente con el Acuerdo de Uso
de la IA que cada estudiante firma al inicio del curso.

7.7 Inclusion educativa y tecnologias de inteligencia
artificial

Pagliara et al. (2024), en una revisiéon de alcance sobre la
integracion de la IA en la educacidn inclusiva, encuentran evidencia

105



| Una guia docente para la produccion sonora universitaria

consistente de que estas herramientas pueden reducir barreras de
acceso al aprendizaje cuando se disefian con ese proposito explicito,
aunque advierten que la mayoria de las implementaciones actuales
no fueron pensadas originalmente para poblacidon con necesidades
educativas diversas. Para un laboratorio de radio, esto implica una
tarea adicional: no basta con usar las herramientas del Capitulo 2
de forma genérica, sino preguntarse deliberadamente qué
estudiante podria quedar fuera si la actividad se disefia sin pensar
en él.

Esta pregunta deliberada conviene formularla desde el
disefo de la actividad, no como una correccion posterior una vez
identificado un caso concreto: antes de asignar un ejercicio con el
mapa de aplicaciones de IA del Capitulo 1 o el protocolo del
Capitulo 5, vale la pena revisar si su formato (un documento largo,
una tabla densa, una instruccion solo oral) podria excluir a algan
estudiante, y ajustar el formato de entrada desde el inicio en lugar
de crear una version adaptada por separado.

7.8 Accesibilidad en la produccion y consumo de
contenidos sonoros

El formato sonoro tiene, de partida, una ventaja de
accesibilidad frente al video o el texto: puede consumirse sin
depender de la vista, lo que lo vuelve especialmente apto para
estudiantes con discapacidad visual, tanto como productores como
oyentes. Pagliara et al. (2024) documentan, ademds, cémo las
herramientas de transcripcién automadtica, ya descritas en capitulos
anteriores a propdsito de Descript, facilitan el proceso inverso:
hacer accesible a un estudiante con discapacidad auditiva el
contenido de un programa sonoro, mediante subtitulos o
transcripciones generadas de forma automadtica y luego corregidas.

Conviene subrayar, sin embargo, que una transcripcion
automdtica nunca deberia considerarse un sustituto definitivo de
una revision humana cuando se usa con fines de accesibilidad real:
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un error de transcripcion en un nombre propio o una cifra puede
cambiar por completo el sentido de la informacién para un
estudiante que depende exclusivamente de ese texto para acceder
al contenido. La misma disciplina de verificacion descrita en el
Capitulo 5 aplica aqui con un motivo adicional: no solo por rigor
informativo, sino por respeto a quien depende de esa transcripcion
para participar en igualdad de condiciones.

7.9 Diversidad cultural y lingiiistica

Un laboratorio de radio universitario rara vez es
culturalmente homogéneo, y las herramientas de traduccion y
adaptacién de tono descritas en el Capitulo 2 pueden convertirse en
un puente o en una fuente adicional de exclusidn, segun cémo se
usen. Tawil y Miao (2024), desde el enfoque centrado en las
personas que promueve la UNESCO para la transformacién digital
de la educacidn, insisten en que ninguna herramienta de IA deberia
imponer un estandar cultural o lingtiistico tinico sobre estudiantes
con backgrounds distintos, sino adaptarse a esa diversidad como
punto de partida del disefio pedagdgico, no como una excepcion
que se atiende después.

En el contexto ecuatoriano, esto tiene una expresion
concreta: un estudiante de una comunidad indigena o de una zona
rural puede traer al laboratorio un acento, un 1éxico o una forma de
narrar que una herramienta entrenada mayoritariamente con datos
urbanos podria "corregir' hacia un estandar ajeno a su propia voz.
Reconocer y valorar esa variedad, en vez de neutralizarla mediante
la correccion automadtica de la IA, es parte del mismo enfoque
centrado en las personas que proponen Tawil y Miao (2024).

7.10 Adaptaciones curriculares

Una adaptacidn curricular ajusta el objetivo, la actividad o
la forma de evaluacion para que un estudiante con una necesidad
especifica pueda alcanzar el mismo aprendizaje central por un
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camino distinto. Pagliara et al. (2024) documentan ejemplos donde
la IA generativa facilita justamente ese tipo de ajuste: un estudiante
con dificultades de escritura puede dictar su guion y pedir a una
herramienta que lo organice, sin que eso signifique renunciar al
objetivo de aprendizaje de estructurar una narracion sonora, solo
cambiar el camino técnico para llegar a él.

Conviene distinguir esta adaptacion curricular, que cambia
el camino sin bajar la exigencia, de una simple flexibilizacién de la
exigencia misma, que si puede terminar por privar al estudiante del
aprendizaje que la actividad busca desarrollar. La pregunta que
ayuda a distinguir una de otra es siempre la misma: ;esta
adaptacién permite alcanzar el mismo objetivo de aprendizaje por
otro camino, o simplemente reduce lo que se espera del estudiante?
Solo la primera respuesta corresponde a una adaptacion curricular
genuina.

7.11 Atencion a diferentes necesidades de aprendizaje

Mads alla de la discapacidad en sentido estricto, un mismo
grupo de estudiantes incluye siempre ritmos de aprendizaje
distintos: quien necesita mdas tiempo para dominar una
herramienta, quien aprende mejor viendo un ejemplo resuelto
antes de intentarlo, o quien requiere retroalimentacién mas
frecuente que el resto. Crompton y Burke (2023) encuentran que la
personalizacién del ritmo de aprendizaje es, de hecho, una de las
aplicaciones de la IA mejor valoradas por los propios estudiantes,
siempre que esa personalizacidn no se traduzca en una expectativa
mas baja para quien avanza distinto, sino en un camino distinto
hacia la misma meta.

En el laboratorio, esto puede traducirse en ofrecer, para
una misma actividad, dos o tres puntos de entrada con distinto
nivel de andamiaje: una guia paso a paso muy detallada para quien
recién se acerca a una herramienta como NotebookLM, y una
instruccién abierta para quien ya domina su uso y busca un reto
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mayor. Ambos caminos conducen al mismo objetivo de
aprendizaje, pero permiten que cada estudiante avance desde su
punto de partida real.

7.12 Equidad en el acceso y uso de herramientas de IA

No todas las herramientas descritas en el Capitulo 2 son
gratuitas, y esa diferencia puede convertirse en una nueva forma de
desigualdad dentro del propio laboratorio si el docente no la
anticipa. Tawil y Miao (2024) advierten que la brecha de acceso a la
[IA amenaza con reproducir, dentro del aula, las mismas
desigualdades que ya existen fuera de ella, y recomiendan que
cualquier actividad obligatoria pueda resolverse con al menos una
version gratuita de cada herramienta, dejando las versiones de pago
como una mejora opcional y nunca como un requisito para
participar.

Esta misma brecha se extiende al acceso a un dispositivo y
a una conexion estable, condiciones que no todos los estudiantes
tienen garantizadas fuera del campus. Una practica sencilla para
mitigar esta desigualdad es reservar tiempo de laboratorio dentro
del horario de clase para las actividades que dependan de estas
herramientas, de modo que ningtin estudiante quede en desventaja
por no contar en casa con el equipo o la conectividad que la
actividad supone.

7.13 Propuesta de rubrica para evaluar un podcast
producido con IA

El Recurso practico de este capitulo reune los criterios
trabajados en las secciones anteriores en una sola rubrica de cinco
dimensiones: contenido y rigor informativo, guion y estructura
narrativa, calidad de produccion sonora, uso critico y transparente
de la IA, y verificacion y responsabilidad editorial. Junto a ella, una
matriz de adaptaciones curriculares permite documentar, para cada
estudiante que lo requiera, qué herramienta de IA y qué ajuste
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concreto en la actividad o en la evaluacién le corresponde, de modo
que la inclusion deje de ser una intencion general y se convierta en
una decision registrada y aplicable caso por caso.

Para el docente

Antes de aplicar la rubrica del Recurso préctico por primera
vez, conviene compartirla con los estudiantes desde el inicio del
proyecto, no solo al momento de calificar. Cuando los criterios de
evaluacion se conocen de antemano, especialmente el de uso critico
y transparente de la A, los estudiantes tienden a documentar mejor
su propio proceso, sabiendo que esa documentacion también sera
valorada.

Actividad practica

En parejas, los estudiantes aplican la rabrica del Recurso
practico a un podcast producido en un capitulo anterior del curso,
evaludndolo como si fueran el docente. Luego completan la matriz
de adaptaciones curriculares pensando en un compaiiero de clase
(real o hipotético) con una necesidad distinta a la propia,
proponiendo al menos una adaptacion concreta en la actividad y
otra en la evaluacién.

Recurso practico: rabrica de evaluacidon y matriz de
adaptaciones curriculares

Parte 1. Rubrica de evaluacion de un podcast producido con IA

En

Criterio Excelente | Satisfactorio
desarrollo

Contenido y rigor informativo

Guion y estructura narrativa

Calidad de produccion sonora
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En

Criterio Excelente | Satisfactorio
desarrollo

Uso critico y transparente de la
IA

Verificacion y responsabilidad
editorial

Parte 2. Matriz de adaptaciones curriculares

Completa cada fila con la herramienta de IA y las
adaptaciones concretas para cada necesidad o condicién.

Necesidad o Herramienta de | Adaptacionen | Adaptacion en
condicion IA de apoyo la actividad la evaluacion

Discapacidad
visual

Discapacidad
auditiva

Discapacidad
motriz

Diversidad
lingiistica o
cultural

Ritmo de
aprendizaje
distinto

7.14 Cierre del capitulo

Evaluar en un contexto de IA generativa e incluir a todos
los estudiantes en ese proceso no son dos tareas separadas: una
rubrica que valora el criterio editorial por encima de la correccion
técnica es, al mismo tiempo, una rubrica mas justa para el
estudiante que necesitd apoyarse en una herramienta de IA para
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superar una dificultad de escritura o de idioma. Con este capitulo
se cierra la Parte III de este libro, dedicada a la ensefanza y el
aprendizaje; el Capitulo 8 abre la ultima parte, mirando hacia
donde evoluciona el campo de la produccion sonora asistida por 1A
y qué deberia anticipar un docente que empieza a formarse hoy.
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PARTE IV

HACIA UNA PRODUCCION SONORA
INTELIGENTE, RESPONSABLE E
INCLUSIVA
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Capitulo 8

El futuro de la radio, el podcastyla
educacion con inteligencia artificial

Objetivos de aprendizaje

- Distinguir entre una fase de experimentacion con IA y una fase de integracion
estratégica en un laboratorio de radio.

- Identificar tendencias y nuevos roles profesionales que la produccién sonora
asistida por IA esta generando.

- Ubicar el propio nivel de madurez institucional en el uso de IA y proponer una
accion concreta para avanzar.

- Formular una agenda personal de innovacion e investigacion para seguir
formandose después de este libro.
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8.1 De la experimentacion a la integracion estratégica

Los capitulos anteriores de este libro describieron, sobre
todo, un momento de exploracion: probar una herramienta, ajustar
un flujo de trabajo, resolver un problema puntual de producciéon
con apoyo de IA. Munoriyarwa y de-Lima-Santos (2025) observan
que ese mismo transito se repite en redacciones periodisticas de
distintos paises: primero llega la curiosidad individual de algunos
profesionales, después la adopcion dispersa de herramientas
sueltas, y solo mas tarde, cuando la organizaciéon decide qué papel
quiere que juegue la IA en su proceso editorial, aparece una
integracion con reglas y objetivos propios. Un laboratorio de radio
universitario no es distinto: la pregunta que cierra este libro ya no
es qué herramienta usar, sino qué lugar debe ocupar la IA en el
proyecto formativo del programa.

Reconocer en qué punto de ese transito se encuentra un
programa concreto es, de hecho, el primer paso antes de poder
avanzar: un laboratorio que todavia esta en la fase de curiosidad
individual no deberia intentar saltar directamente a una politica
institucional integral, sino consolidar primero las practicas
dispersas que ya funcionan, documentarlas y recién entonces
proponerlas como estandar del programa. El modelo de madurez
que este mismo capitulo desarrolla en la seccién 8.8 ofrece un
instrumento concreto para ubicar ese punto de partida antes de
trazar cualquier siguiente paso.

8.2 Tendencias en la produccion sonora asistida por IA

Cools y Diakopoulos (2026) documentan, a partir de
entrevistas con periodistas que ya incorporan IA generativa en su
trabajo diario, una tendencia hacia herramientas cada vez mas
integradas en un mismo flujo, en lugar de aplicaciones sueltas que
exigen exportar e importar contenido entre ellas: transcripcion,
edicion, generacion de voz y distribucién tienden a converger en
plataformas tnicas. Para la produccion sonora, esto sugiere que el
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ecosistema fragmentado descrito en el Capitulo 2, una herramienta
para cada tarea, es probablemente transitorio, y que los proximos
afios traeran soluciones que resuelvan varias fases del proceso PIA-
Podcast dentro de un mismo entorno.

Esta tendencia hacia la integracion no deberia leerse como
una promesa de que el criterio editorial se volverd menos necesario
a medida que las herramientas se combinan: al contrario, cuantas
mas fases resuelva una misma plataforma sin intervenciéon humana
visible entre una y otra, mas facil sera perder de vista en qué
momento exacto conviene detenerse a verificar un resultado. La
disciplina de revision por fases que propone el modelo PIA-Podcast
del Capitulo 3 gana, si acaso, mds relevancia cuanto mas fluido se
vuelve el flujo entre herramientas.

8.3 Nuevos roles profesionales

+Qué perfil profesional forma hoy un laboratorio de radio
que ya trabaja con IA? Munoriyarwa y de-Lima-Santos (2025)
identifican la aparicién de roles hibridos que no existian hace pocos
afos, personas responsables de supervisar la calidad y la ética del
contenido generado con asistencia de IA, sin ser necesariamente
quienes lo producen de forma directa. Trasladado al aula, esto
significa que un estudiante de Produccion de Radio II ya no se esta
formando solo como locutor, guionista o técnico de sonido, sino
también, en alguna medida, como supervisor critico de resultados
generados por una maquina, una competencia que este libro ha
intentado desarrollar capitulo a capitulo.

Vale la pena que un programa de comunicacién explicite
este rol emergente en su propio perfil de egreso, en lugar de asumir
que se adquiere de forma implicita mientras se aprende a producir
radio de la manera tradicional. Nombrar explicitamente la
competencia de supervision critica de contenido generado por IA,
con criterios de desempefio propios, facilita tanto su ensefianza
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deliberada como su evaluacién, en linea con la rabrica que propuso
el Capitulo 7.

8.4 Nuevas competencias para comunicadores vy
educadores

Crompton y Burke (2023), en su revisién sobre el estado de
la IA en educacion superior, sefialan que la competencia mas
demandada no es el manejo técnico de una herramienta puntual,
que cambia cada pocos meses, sino la capacidad de evaluar con
criterio propio un resultado generado por IA y decidir si conviene
usarlo, corregirlo o descartarlo, esa misma competencia es, en el
fondo, el hilo conductor de este libro: cada capitulo presenté una
herramienta o un problema distinto, pero todos exigieron la misma
habilidad de fondo, que tanto comunicadores como educadores
deberan seguir cultivando mucho después de que las herramientas
concretas mencionadas aqui hayan sido reemplazadas por otras.

Esto tiene una implicacion directa para el propio docente,
no solo para el estudiante: mantenerse actualizado no puede
significar, de forma realista, dominar cada nueva herramienta que
aparezca, sino sostener una practica regular de evaluacion critica
de nuevas herramientas a medida que surgen, aplicando los mismos
siete criterios de seleccidon que propuso el Capitulo 2. Esa practica,
mas que cualquier curso puntual de capacitacidn, es la que permite
que la formacion docente no quede desactualizada frente al ritmo
de cambio del campo.

8.5 La radio ante los nuevos ecosistemas digitales

La radio universitaria no compite hoy solo con otras
emisoras, sino con un ecosistema digital donde el podcast, las redes
sociales y los asistentes de voz disputan la atencion del mismo
oyente. Amigo y Porlezza (2025), en su estudio sobre como perciben
los periodistas suizos el impacto de la IA en la autoridad
periodistica, encuentran que la mayoria no cree que la tecnologia
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vaya a sustituir el criterio profesional, sino que va a exigir
demostrarlo con mas claridad frente a audiencias que también
consumen contenido generado por IA sin supervision editorial
alguna. La radio formativa que este libro ha descrito tiene, en ese
sentido, una ventaja: puede convertir esa supervision editorial en
su sello distintivo frente a un ecosistema saturado de contenido
automatizado sin control de calidad.

Convertir la supervision editorial en un sello distintivo no
es solo una estrategia de posicionamiento, sino también un
argumento formativo: un egresado que puede demostrar, con
evidencia documentada como la que propuso el Capitulo 7, que
sabe verificar, declarar y responsabilizarse por un contenido
asistido por IA, tiene una ventaja competitiva concreta frente a otro
que solo sabe operar las herramientas sin ese criterio adicional.

8.6 El podcast como espacio de innovacion

De-Lima-Santos y Ceron (2022) describen el podcast como
uno de los formatos donde la experimentacion con IA generativa ha
avanzado con menos resistencia institucional que en otros medios,
precisamente porque su produccién suele depender de equipos
pequefios con mas libertad para probar herramientas nuevas sin
pasar por procesos de aprobacion extensos. El modelo PIA-Podcast
presentado en el Capitulo 3 de este libro se apoya en esa misma
flexibilidad: un docente o un pequefio grupo de estudiantes puede
iterar sobre un episodio, probar una herramienta distinta en cada
fase y corregir el rumbo sin la fricciéon institucional que si
enfrentaria, por ejemplo, un cambio en la programacion de una
emisora completa.

Esta misma flexibilidad convierte al podcast estudiantil en
un espacio idoneo para pilotar, a pequena escala, cualquier practica
que eventualmente se quiera extender a la programacion regular de
la emisora: si una nueva herramienta o un nuevo protocolo de
verificacion funciona bien en una serie breve de episodios de
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podcast, ese resultado ofrece evidencia concreta para justificar su
adopcion en un formato de mayor alcance y menor margen de
error.

8.7 Principios para una produccion sonora inteligente y
responsable

Tawil y Miao (2024), desde el enfoque centrado en las
personas que promueve la UNESCO, resumen en pocos principios
lo que una transformacion digital responsable deberia garantizar:
que la tecnologia amplie capacidades humanas en lugar de
sustituirlas, que su adopcién no profundice desigualdades
existentes, y que las decisiones sobre su uso permanezcan siempre
bajo supervision humana verificable. Aplicados a la produccion
sonora, estos tres principios resumen, en realidad, buena parte de
lo que este libro ha propuesto capitulo a capitulo: la IA como
herramienta que libera tiempo para el criterio editorial, nunca
como sustituto de ese criterio.

Adoptar estos tres principios como una declaracion
explicita del programa, no solo como una intencion implicita de
cada docente por separado, facilita ademas evaluar, con el paso de
los semestres, si la practica real del laboratorio se mantiene
alineada con ellos o si, sin proponérselo, ha ido derivando hacia un
uso de la IA que sustituye en vez de ampliar el criterio editorial de
los estudiantes.

8.8 Modelo de madurez para la incorporacion de IA

Con base en los distintos momentos de adopcion
tecnoldgica que documentan Crompton y Burke (2023) en
educacion superior, este libro propone un modelo de madurez de
cuatro niveles, aplicable a un laboratorio de radio o a un programa
de estudios completo: un nivel inicial, donde la IA se usa de forma
aislada y sin criterio explicito; un nivel de exploracién, donde ya
existen algunas practicas repetidas pero sin politica institucional;
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un nivel de integracién, donde el uso de IA estd regulado por
acuerdos como el que se menciono en capitulos anteriores de este
libro; y un nivel de transformacién, donde la reflexion ética y
pedagogica sobre la IA forma parte del disefio curricular desde su
origen, y no se afade después como un apéndice. El Recurso
practico de este capitulo ofrece un instrumento breve para que el
propio lector ubique en qué nivel se encuentra su laboratorio o su
asignatura.

8.9 Desafios institucionales y profesionales

Avanzar de un nivel de madurez a otro no depende solo de
la voluntad individual de un docente. Rousell y Sinclair (2024), al
analizar cémo distintas politicas educativas imaginan el futuro de
la IA en la educacion, advierten que buena parte de esas politicas se
formulan en un nivel abstracto y de largo plazo, sin resolver
preguntas muy concretas que enfrenta quien tiene que aplicarlas
mafiana en un aula: quién asume la responsabilidad si una
herramienta falla, qué presupuesto se destina a licencias, o qué pasa
si la conectividad de la instituciéon no soporta el uso simultaneo de
varias herramientas de IA generativa por todo un grupo de
estudiantes. Reconocer estos desafios institucionales, en lugar de
asumir que se resolverdn solos, es parte necesaria de cualquier
estrategia realista de integracion.

Frente a esta brecha entre la politica general y la practica
concreta del aula, un docente individual no necesita esperar a que
la institucion resuelva cada pregunta abstracta antes de avanzar:
puede documentar, desde su propia asignatura, qué decisiones
practicas fue tomando, qué version gratuita us6, como resolvié un
problema de conectividad, quién asumio la responsabilidad ante un
error puntual, y ofrecer esa experiencia acumulada como insumo
concreto cuando la institucién finalmente formule su propia
politica.
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8.10 Agenda de innovacion e investigacion

;Qué preguntas quedan abiertas después de este libro?
Chiu et al. (2023), en su revision sobre oportunidades, desafios y
lineas futuras de investigacion sobre IA en educacion, sefialan que
todavia falta evidencia longitudinal sobre qué ocurre con el
aprendizaje de un estudiante varios afios después de haberse
formado con apoyo constante de IA generativa, mas alla del
entusiasmo inicial que suelen documentar los estudios de corto
plazo. Para un programa como Produccion de Radio II, esto sugiere
una agenda de investigacion propia: documentar, semestre a
semestre, si el uso de las herramientas y metodologias descritas en
este libro efectivamente mejora la calidad del criterio editorial de
los egresados, y no solo la velocidad con la que producen su primer
podcast.

Esta agenda de investigacién no requiere necesariamente
un proyecto de gran escala para comenzar: el mismo portafolio de
tres momentos propuesto en el Capitulo 7, antes, durante y después
del uso de una herramienta, puede convertirse, agregado a lo largo
de varias cohortes de estudiantes, en la base empirica de un estudio
propio sobre el impacto real de estas metodologias, publicable
eventualmente en una revista de comunicacion o de educaciéon
superior.

8.11 Hacia una cultura de colaboracion humano-IA

Wang et al. (2024), en su revision sistematica sobre IA en
educacion, concluyen que las implementaciones mas sostenibles en
el tiempo no son las que buscan automatizar la mayor cantidad
posible de tareas, sino las que definen con claridad qué decisiones
sigue tomando una persona y cudles puede delegar razonablemente
en una herramienta. Esa misma distincion atraviesa todo este libro:
la IA transcribe, sugiere, genera un borrador o una voz sintética,
pero la decisidn editorial final, qué contar, como contarlo y con qué
responsabilidad frente a la audiencia, sigue siendo, y deberia seguir
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siendo, una decision humana. Construir esa cultura de
colaboracién, mas que dominar una herramienta concreta, es la
competencia que este libro ha intentado formar.

Esa cultura de colaboracion no se instala de una sola vez
con la lectura de un libro: se construye episodio a episodio, decision
a decisién, en la misma medida en que un laboratorio de radio
acumula experiencia sobre qué tareas delega con confianza en una
herramienta y cudles sigue reservando siempre al criterio humano.
El modelo de madurez de la siguiente seccion ofrece, precisamente,
una forma de rastrear ese aprendizaje acumulado a lo largo del
tiempo.

8.12 Consideraciones finales

Este libro comenz6 preguntando qué estd cambiando en la
producciéon sonora con la llegada de la inteligencia artificial
generativa, y termina proponiendo un modelo de madurez para que
cada docente decida, con informacioén y no por presion externa, en
qué medida y de qué forma quiere incorporar estas herramientas a
su propia prdctica. Entre un extremo y otro, los ocho capitulos
recorrieron las herramientas disponibles, un modelo propio de
produccion, la ética y la responsabilidad frente a la desinformacion,
las metodologias activas para enseflar con IA, y los instrumentos
para evaluar e incluir a todos los estudiantes en ese proceso.
Ninguna de esas decisiones se toma una sola vez: como toda
tecnologia en expansion, la IA seguird cambiando, y con ella debera
seguir cambiando también este mismo libro.

Para el docente

Conviene aplicar el modelo de madurez del Recurso
practico no solo de forma individual, sino en conjunto con otros
colegas del programa, ya que el nivel de integracion institucional
rara vez depende de un tinico docente. Compartir los resultados del
autodiagnostico en una reunion de drea puede convertir una
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reflexién individual en una hoja de ruta compartida para todo el
programa de Produccion de Radio.

Actividad practica

De forma individual, cada estudiante completa el modelo
de madurez del Recurso practico pensando en su propio proceso de
aprendizaje a lo largo del curso, no en la institucion. Después, en
grupos pequefios, comparan sus respuestas y proponen una accion
concreta que el grupo completo podria emprender en el siguiente
semestre para avanzar de nivel en al menos una de las cinco
dimensiones.

Recurso practico: modelo de madurez para la incorporacion
deIA

Marca el nivel actual en cada dimensién y describe una
accion concreta para avanzar al siguiente nivel.

Accion concreta
Dimension Nivel actual (marca uno) para avanzar de
nivel

Uso pedagdgico de | O Inicial O Exploracion
laIA en el aula O Integracién [ Transformacién

Infraestructuray O Inicial O Exploraciéon

herramientas 01 on OT p .,
disponibles ntegracion ransformacion
Politicas y O Inicial O Exploraciéon

criterios éticos O Integracién O Transformacion
Formacién O Inicial O Exploracién

docente continua O Integracién O Transformacién
Colaboracion

humano-IA en la O Inicial O Exploracién

. O Integracién [ Transformacion
produccién sonora g
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8.13 Cierre del capitulo

Este capitulo cierra la Parte IV y, con ella, el recorrido
completo de este libro: de la experimentacion aislada con
herramientas sueltas a un modelo de madurez que permite decidir,
con criterio propio, qué lugar debe ocupar la inteligencia artificial
en la ensefianza de la radio. Las Conclusiones que siguen retoman
los hallazgos centrales de los ocho capitulos y proponen una
sintesis final para el docente que termina esta lectura.
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Conclusiones

Este libro parti6 de una pregunta simple: ;qué cambia en la
enseflanza de la radio cuando la inteligencia artificial generativa
entra al laboratorio? Ocho capitulos después, la respuesta no es una
lista de herramientas, esas cambiardn antes de que este libro
termine de leerse, sino un conjunto de decisiones pedagogicas,
éticas y metodoldgicas que un docente de produccion sonora debe
tomar con criterio propio, independientemente de qué aplicacidon
est¢é de moda en un momento dado. Las siguientes seis
conclusiones sintetizan esos aportes y sefialan, también, lo que este
libro no resuelve.

Principales aportes del libro

El aporte central de este libro es haber convertido un
conjunto disperso de herramientas de IA generativa, transcripcion,
generacion de voz, edicion asistida, verificacion de dato, en un
modelo articulado de trabajo para el aula: el modelo PIA-Podcast
presentado en el Capitulo 3, que ordena la produccién sonora en
siete fases y permite decidir, en cada una, qué tarea conviene
delegar en una herramienta y cudl debe permanecer bajo criterio
humano. A ese modelo se suma un segundo aporte, menos visible
pero igual de necesario: un marco ético y metodologico, la lista de
verificacion del Capitulo 4, el protocolo de verificacion del Capitulo
5, la rubrica y la matriz de adaptaciones del Capitulo 7, y el modelo
de madurez del Capitulo 8, que evita que la incorporacion de IA se
reduzca a una moda tecnoldgica sin reflexion pedagogica de fondo.

Aportes al campo de la comunicaciéon sonora

Para el campo de la comunicacién sonora, este libro
documenta un transito que de-Lima-Santos y Ceron (2022) ya
habian anticipado a escala de la industria periodistica: la
produccion de audio deja de depender exclusivamente de estudios
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equipados con software especializado y personal técnico dedicado,
y se abre a formatos mas agiles donde una sola persona, con apoyo
de IA generativa, puede resolver transcripcion, edicion y
distribucidn. Morris (2025) documenta esa misma transformacion
en el podcasting independiente, donde la IA ya no es una curiosidad
experimental sino parte habitual del flujo de produccion. Este libro
traduce esa transformacion, ya visible en la industria, a un contexto
formativo concreto: el laboratorio de radio de una carrera de
comunicacion.

Aportes al campo educativo

Al campo educativo, este libro aporta una propuesta
concreta de cdmo ensefiar con IA sin subordinar el aprendizaje a la
herramienta: las metodologias activas del Capitulo 6 y los
instrumentos de evaluacion auténtica del Capitulo 7 muestran que
es posible disefiar actividades donde la IA generativa se convierte
en material de trabajo del estudiante, no en un atajo que reemplaza
su esfuerzo. Esto coincide con lo que Crompton y Burke (2023)
identifican como la brecha mas urgente en la literatura sobre IA en
educacién superior: no la falta de herramientas, sino la falta de
disefios pedagogicos que las integren con intencionalidad. Xia et al.
(2024), por su parte, confirman que la evaluacion auténtica
propuesta en este libro resiste mejor la presencia de la IA generativa
que los instrumentos de evaluacidn tradicionales, precisamente
porque valora el criterio del estudiante y no solo el resultado
técnico entregado.

Implicaciones profesionales

Para la formacion profesional de comunicadores, este libro
sostiene una implicacion que atraviesa todos sus capitulos: el
criterio editorial, lejos de volverse innecesario con la llegada de la
IA, se vuelve mas exigente. Munoriyarwa y de-Lima-Santos (2025)
documentan la aparicion de roles profesionales dedicados
justamente a supervisar la calidad y la ética de contenido generado
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con asistencia de IA, y Amigo y Porlezza (2025) encuentran que los
propios periodistas suizos entrevistados no temen ser
reemplazados por la tecnologia, sino tener que demostrar con mas
claridad una autoridad profesional que antes se daba por sentada.
Un egresado de un programa de Produccién de Radio formado con
el enfoque de este libro deberia salir mejor preparado para ocupar,
precisamente, ese tipo de rol de supervision critica.

Limitaciones y aspectos pendientes

Este libro tiene limites que conviene reconocer con la
misma honestidad con la que se pidi6 a los estudiantes que
documentaran el uso de IA en sus propios trabajos. Primero, buena
parte de las herramientas descritas en el Capitulo 2 cambiardn o
desapareceran antes de que transcurran pocos afios, de modo que
el valor duradero del libro esta en el modelo de trabajo y no en el
catdlogo de aplicaciones. Segundo, como advierten von Sikorski y
Hameleers (2025), la capacidad de la IA generativa para producir
desinformacion convincente sigue superando, en muchos
contextos, la capacidad de las audiencias y hasta de los propios
comunicadores para detectarla, por lo que el protocolo de
verificaciéon del Capitulo 5 debe entenderse como un punto de
partida y no como una solucién cerrada al problema. Tercero, este
libro no incluye todavia evidencia empirica propia sobre sus
resultados: las propuestas pedagdgicas se fundamentan en
literatura reciente y en la experiencia docente del autor, pero no en
un estudio de seguimiento del programa donde se aplicaran.

Lineas futuras de investigacion y aplicacion

La limitacion anterior seiiala, de hecho, la primera linea
futura de investigacion: documentar de forma sistematica, semestre
a semestre, si los estudiantes formados con este enfoque
desarrollan efectivamente un criterio editorial méas sélido, y no solo
una mayor velocidad de produccion. Chiu et al. (2023) coinciden en
que la literatura sobre IA en educacion adolece, en general, de esa
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misma falta de evidencia longitudinal, lo que convierte a un
programa como Produccién de Radio II en un caso de estudio con
valor mas alla del propio contexto donde se aplica.

Una segunda linea, sefialada por Rousell y Sinclair (2024),
es traducir las politicas institucionales todavia abstractas sobre IA
en educacion a protocolos concretos de aula, siguiendo el modelo
de madurez propuesto en el Capitulo 8.

Una tercera linea, coherente con el enfoque centrado en las
personas que proponen Tawil y Miao (2024), es evaluar si estas
herramientas efectivamente amplian el acceso a la formacién en
produccién sonora para estudiantes con menos recursos
tecnologicos, o si, por el contrario, terminan reproduciendo las
mismas desigualdades que se buscaba superar. Ese trabajo, mds que
un cierre, es la continuacion natural de este libro.
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